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基于深度学习技术的古彝文字图像搜集与整理方法
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摘     要：古彝文字是中华文化的重要载体之一，但人工搜集、整理大量古彝文字耗时耗力，而且能辨识古彝文
字的人已非常稀缺且越来越少，这使得整理工作变得更为困难。对此，本文提出一种基于深度学习技术的古彝
文字图像搜集与整理的新思路。在古彝文字图像搜集方面，通过目标检测模型得到每个古彝文字在彝文古籍
图像中的位置，据此在彝文古籍图像中截取出古彝文字图像，实现古彝文字搜集。在古彝文图像整理方面，首
先根据规范彝文来源于古彝文的事实，采用规范彝文字体文件自动生成彝文字图像用于构建数据集，并将数据
集应用于训练古彝文字图像特征算法，这有效回避了目前因古彝文字数量庞大、异体字众多、整理尚未完成，
而尚无古彝文字图像数据集的问题；然后，通过匹配所搜集的古彝文字图像的特征与现已收录的古彝文字图像
的特征的相似性，判断所搜集的古彝文字图像是否已被收录，从而整理出未收录的古彝文字图像。实验在多种
典型的特征提取算法和相似性计算方式下进行，实验结果验证了方法的有效性。
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Collection and sorting method of ancient Yi character images based on
deep learning technology
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Abstract: The ancient Yi script is one of the important carriers of Chinese culture. However, manually collecting and
organizing a large amount of ancient Yi script is time-consuming and labor-intensive. Additionally, very few people can
recognize ancient Yi script, and their numbers are dwindling, which makes the task even more difficult. In response to
this,  this  paper  proposes  a  new  approach  to  collecting  and  organizing  images  of  the  ancient  Yi  script  based  on  deep
learning technology. For image collection, the object detection model is used to locate each ancient Yi character in the
images of ancient Yi manuscripts, and the characters are extracted from these images accordingly. For image organiza-
tion, because modern standardized Yi characters are derived from ancient Yi characters, standardized Yi character font
files are used to generate images of the Yi characters automatically to construct a dataset.  This dataset is then used to
train an algorithm for extracting features of ancient Yi script images, which effectively addresses the current lack of an
ancient Yi script image dataset due to the large number of characters, many variants, and incomplete organization. Sub-
sequently,  matching  the  features  of  the  collected  ancient  Yi  script  images  with  those  of  already cataloged images  en-
ables determining whether the collected images have been previously recorded and thereby organizing uncatalogued an-
cient Yi script images. Experiments conducted with various typical feature extraction algorithms and similarity computa-
tion methods validate the effectiveness of this approach.
Keywords: deep learning; ancient Yi characters; ancient literatures; image processing; similarity matching; feature ex-
traction; object detection; digitalization

彝文史称“爨文”“爨字”“韪书”“毕摩文”等，

是一种超方言的音节文字 [1]。古彝文作为一种重

要文字，距今有 8 000 多年历史，可与甲骨、苏美

尔、埃及、玛雅、哈拉般等 5 种文字并列，是世界
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六大古文字之一，是灿烂中华文化的重要载体之

一[2]。搜集、整理古彝文字是研读彝文古籍、完善

规范彝文的基础性工作，这对挖掘中华文化共同

性、传承中华优秀传统文化具有重要意义。

目前已有一些古彝文字搜集与整理的成果。例

如，《滇川黔桂彝文字集》由滇川黔桂彝文协作

组广泛搜集了云南、四川、贵州、广西的彝文古籍

文献中的单字，分卷汇集了共 87 000 多个古彝文字；

《古彝文常用字典》收录彝语南部方言区峨山古

彝文常用字近 4 500 个；《滇南彝文字典》收入彝

语南部方言区中使用的古彝文单字 21 970 个；《简

明彝汉字典（贵州本）》共搜集、整理贵州常用彝

文字约 6 700 个。由于古彝文字繁多，存在众多异

体字，每个字通常有多种不同的写法，同时在古

籍数字化浪潮和信息化大背景下，一些新的彝文

古籍被发现和公开，所以古彝文字的搜集与整理

工作仍任重道远。但是，目前古彝文字搜集工作

往往采用手工方式提取古彝文字图像，这一过程

费时费力；同时，古彝文字整理工作需要具备专

业的古彝文字基础，但具有此基础的人已非常稀

缺且越来越少，使得整理工作变得困难。所以，

亟需一种自动化手段来辅助古彝文字搜集与整理。

随着以深度学习技术为核心的人工智能技术

的发展，彝文信息处理领域已取得一些成果。例

如，贾晓栋 [3] 使用信息熵 [4] 改进了一种基于密度

的聚类算法应用于手写彝文字符的标注，结合卷

积神经网络实现手写彝文识别；王定旺 [5] 基于循

环神经网络 [6] 实现了彝文联机手写识别；陈善雄

等[7] 提出一种基于最大极值稳定区域[8] 和卷积神

经网络的彝文古籍文献字符检测方法；陈善雄

等[9] 以 Alpha-Beta 散度[10] 作为惩罚项对模型的输

出神经元重新进行自编码实现了古彝文手写体的

识别。但是这些研究均未解决古彝文字图像搜集

与整理的问题：文献 [3] 虽实现彝文古籍中的手

写彝文字符的识别，但是所使用的数据集只包含

100 个类别，无法用于古彝文字整理；文献 [5] 未

涉及古彝文字；文献 [7] 虽然涉及古彝文字，且可

被用于搜集古彝文字图像，但针对的是字符识别

需求下的彝文古籍复杂背景的问题，所采用字符

检测方法相对复杂，且未涉及古彝文字图像整

理；文献 [9] 虽然识别古彝文字，但只面向《西南

彝志》 [11] 中的 2 142 个常用古彝文字，因古彝文

字集庞大和训练集构建困难而无法扩大到整个古

彝文字范畴，故无法用于古彝文字图像整理。

本文受深度学习技术在图像分类、目标检

测、图像检索等计算机视觉任务中应用的启发，

提出了一种基于深度学习技术的古彝文字图像搜

集与整理的新方法，并实验验证了其有效性。该

新方法采用目标检测技术实现古彝文字图像搜

集，通过图像特征提取和特征相似性匹配实现古

彝文字图像整理。这不仅能够为古彝文字图像的

搜集和整理提供一种自动化方法，还可以为其他

古文字的搜集、整理与研究提供宝贵的参考。 

1   基本思路

古彝文图像搜集与整理的基本思路如图 1 所

示，分为两个阶段：在古彝文字图像搜集阶段，选

取彝文古籍图像作为古彝文字图像来源，通过古

彝文字目标检测，得到每个古彝文字在彝文古籍

图像中的位置，据此在彝文古籍图像中截取出古

彝文字图像，得到古彝文字图像集合；在古彝文

字图像整理阶段，通过特征提取算法计算前述所

搜集的古彝文字图像的特征和现已收录的古彝文

字图像的特征，再通过计算前者与后者的相似

性，判断所搜集的古彝文字图像是否已被收录，

从而整理出未收录的古彝文字图像。
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古彝文字图像搜集 古彝文字图像整理

古彝文字
目标检测

古彝文字
图像集合

已收录的古彝
文字图像集合

已收录的古
彝文字图像
特征库

古彝文字
图像特征库

古彝
文字
图像
特征
比对

古
彝
文
字
图
像
特
征
提
取

新的未收录的
古彝文字图像

 

图 1    古彝文图像搜集与整理的基本思路

Fig. 1    Overall process framework for collecting and organizing Ancient Yi character images
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具体地，本文在古彝文字图像搜集阶段，选取

《彝文典籍集成》 [12] 作为古彝文字图像来源，它

是由国家出版基金资助的、总规模有 160 辑的、

迄今为止最大的彝文古籍出版项目，其古彝文字

丰富且图像质量高。在古彝文字图像整理阶段，

已收录的古彝文字图像来自《滇川黔桂彝文字

集》 [13]，其由滇川黔桂彝文协作组历时 10 年完

成，分卷汇集 4 个省区的共 87 000 多个古彝文

字，并与古彝文字图像搜集阶段一样，进行古彝

文字目标检测和截图，得到已收录的古彝文字图

像集合。
 

2   古彝文字目标检测

目标检测是计算机视觉任务中的重要方向，

旨在从图像中检测出目标对象的类别和位置 [14]。

随着深度学习技术的发展，目标检测方法可分为

传统方法和基于深度学习的方法两大类。在传统

方法中，需要人工设计特征模板，通过特征模板

对待检测图像进行特征提取，进行目标的分类和

定位。相比之下，基于深度学习技术的目标检测

算法通过深度学习模型来自适应学习生成检测任

务对应的特征，可以有效地避免人工设计特征速

度慢、在复杂场景下鲁棒性差的问题，已经取得

了很好的应用效果，其中代表性算法有 R-CNN 系

列、YOLO 系列等。

相应地，古彝文目标检测旨在从彝文古籍图

像中检测出古彝文字类别和位置，其中优先运用

基于深度学习的目标检测方法。因为古彝文字存

在众多异体字，每个字通常有多种不同的写法，

判断这些异体字类别存在困难，所以本文只把古

彝文字目标检测中的类别分为彝文古籍图像背景

和古彝文字两个类别，即不区分古彝文字类别，

而只检测古彝文字位置。

基于深度学习技术的古彝文字目标检测流

程如图 2 所示，分为古彝文字目标检测模型的

训练和推理阶段。其中，在训练阶段，选取一定

数量的、具有代表性的彝文古籍图像，通过在其

上标注所有古彝文字的位置来构建古彝文字目

标检测数据集。在推理阶段，作为古彝文字搜

集来源的彝文古籍图像经古彝文字目标检测模

型处理后，得到古彝文字在彝文古籍图像中的

位置。该位置信息被用于从彝文古籍图像中截取

古彝文字图像，从而实现对古彝文字图像的自动

搜集。
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截取得到古彝文检测结果 古彝文字目标检测结果

 
图 2    古彝文字目标检测流程

Fig. 2    Flow chart of  object  detection for Ancient Yi char-
acter

  

3   古彝文字图像特征提取

目前，深度学习技术已是提取图像特征常用

且有效的手段。因此本文将用深度学习技术提取

古彝文字图像的特征，并构建用于训练深度学习

模型的数据集（下面简称古彝文字图像特征数据

集）。理想的古彝文图像特征数据集要包含全部

古彝文字的图像数据。然而，因古彝文字数量庞

大、异体字众多、整理尚未完成，所以目前尚无全

部古彝文字的图像数据，进而无法构建理想的古

彝文图像特征数据集。如果只采集部分古彝文字

的图像数据，古彝文字之间会因图像数量差异较

大，而存在数据不平衡的问题。

为此，本文以解决古彝文字图像特征数据

集构建问题为重点，提出如图 3 所示的基于深

度学习技术的古彝文字图像特征提取流程。在

古彝文字图像特征数据集构建中，基于规范彝

文 [15] 来源于古彝文的事实，采取了从规范彝文字

体文件自动生成的思想，并因古彝文字中并不包

含次高调字符和部首字符，将次高调字符和部首

字符去掉。其中，从方正仿宋体、方正黑体、方正

宋体、方正手写体、方正细黑体、方正圆头体等

规范彝文字体文件生成规范彝文图像，并对规范

彝文图像进行旋转、等比缩放、宽方向拉伸、腐

蚀、膨胀、仿射变换、添加噪声、图像模糊等变换

处理。
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图 3    古彝文字图像特征提取流程

Fig. 3    Process  diagram  for  feature  extraction  of  Ancient
Yi character images

  

4   古彝文字图像特征比对

Img = [img
1
, img2, · · · , imgm, · · · , imgM]

F = [ f1, f2, · · · , fm, · · · , fM]
Img′ = [img′1,

img′2, · · · , img′n, · · · , img′N]
F′ = [ f ′1, f ′2, · · · , f ′n, · · · , f ′N] M

N
imgm fm img′n f ′n m

n

经过特征提取后，古彝文字图像均被特征向

量 描 述 。 记 所 搜 集 的 古 彝 文 字 图 像 为 序 列

， 其 对 应 的 古

彝文字图像特征为序列 ，

已 收 录 的 古 彝 文 字 图 像 为 序 列

，其对应的古彝文字图像

特征为序列 。其中， 、

分别表示所搜集的和已收录的古彝文字图像总

数， 、 、 和 分别表示所搜集的第 张

古彝文字图像及其特征、已收录的第 张古彝文

字图像及其特征。

F F′

F F′

F
M

S
(

fm, f ′n
)

fm

f ′n Sort([Simm,1,Simm,2, · · · ,Simm,N])
[Simm,1,Simm,2, · · · ,Simm,N]

Im Im

N [Simm,1,Simm,2, · · · ,
Simm,N] [Img′1[I1], Img′2[I2], · · · ,Img′N[IM]]

Img′[I1] Img′ I1

Img′2[I2], · · · ,
Img′N[IM]

古彝文字图像特征比对是在 与 之间进行

比对。比对方法如算法 1 所示，采用信息检索的

思想：把 中的每个特征作为检索项，与 中的所

有特征进行相似度计算，并按相似度从高到低进

行排序；当把 中的所有特征均照此计算后，得到

古彝文图像特征比对结果为 组排序结果。其

中， 表示计算特征向量 和特征向量

之间的相似度。 表

示对序列 中的所有元素按

从高到低顺序排序，并返回如下序列 ： 的长度

为 ，其中各元素是该元素在序列

中的序号。

中的 是 中所有元素以序列 中的元素

值为序号，重新排列得到的序列，

的含义依此类推。

算法 1　古彝文图像特征比对方法

F F′输入　古彝文字图像特征库 和

F F′输出　古彝文字图像特征库 和 比对结果

m = 1 M1) For  →  do
n = 1 N2) For  →  do

Simm,n S
(

fm, f ′n
)

3)  ←
Im = Sort([Simm,1,Simm,2, · · · ,Simm,N])4) 

[Img′1[I1], Img′2[I2], · · · ,Img′N[IM]]5) return 
至此，通过古彝文字图像特征比对，可为所搜

集的每个古彝文字图像，返回按相似度从高到低
顺序排列的已收录的古彝文字图像序列。如果所
搜集的该古彝文字图像已在返回结果的前列，则
可迅速地判断其已被收录，而无需人工遍历整个
已收录的古彝文字图像集合才判断其是否已被收
录。这将为人工整理古彝文字图像提供有益辅助。 

5   实验仿真与结果分析

分为古彝文字图像搜集和古彝文字图像整理

两个实验，下面分别介绍。 

5.1    古彝文字图像搜集实验 

5.1.1   实验设置

实验所采用的古彝文字目标检测数据集构建
于《彝文典籍集成 •四川卷》（教育 2-1）中的
30 张图像，共有 8 052 个古彝文字目标，训练集、
验证集和测试集之间的比例为 0.81∶0.09∶0.1。其
中，为了增加彝文古籍图像的多样性，这 30 张图
像选自多个篇章，其页码分别为 40—46、52—
54、130—136、286、287、289、290、292、294—
301。

实验所采用的古彝文字目标检测算法涵盖经
典方法与最新兴起的算法，具体包括双阶段经典
算法 Faster  R-CNN [ 1 6 ]、单阶段 YOLO 系列的
YOLOv3 算法 [17]、YOLOv5 算法 [18]、YOLOv10 算
法 [19]、以及无锚框单阶段的 FCOS 算法 [20]。其中，
Faster R-CNN 作为经典的双阶段算法，通过区域
建议网络生成候选框，并结合 RoI 池化与分类回
归步骤，实现了较高的检测精度。YOLO 系列作
为单阶段目标检测算法的代表，YOLOv3 通过多
尺度预测和 Darknet-53 主干网络实现速度与精度
的平衡；YOLOv5 采用 CSPDarknet 架构进行模型
轻量化设计，配合自适应锚框调整策略，在保证
小目标检测性能的同时提升推理效率。YOLOv10
通过去除非极大值抑制（NMS），结合空间−通道
解耦检测头等创新设计，将实时检测速度大幅度
提升，同时维持高精度，显著优于传统两阶段方
法。FCOS 则采用全卷积无锚框设计，通过逐像
素预测直接回归目标边界框，避免了锚框参数敏
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感性问题，为单阶段目标检测算法提供了更简洁

高效的解决方案。设置训练轮数为 200，训练批

次大小为 2，输入图像大小为 832，优化器为 Adam，

beta1 为 0.9，权重衰减系数为 0，初始学习率为

0.01，最终学习率为 0.000 1。 

5.1.2   实验结果与讨论

各算法在古彝文字目标检测上的 mAP（mean
average precision）值如图 4 所示。
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图 4    各算法在古彝文字目标检测上的 mAP 值

Fig. 4    MAPs of each algorithm in Ancient Yi character ob-
ject detection

 

实验结果表明，YOLOv5 和 YOLOv3 表现最

优，mAP50 分别达到了 100.00% 和 99.85%，显示

出在古彝文字目标检测任务中能很好地将彝文古

籍图像中的古彝文字图像检测出并截取出，极大

地提升了古彝文字图像搜集的效率和准确性。

YOLOv10 紧随其后，性能稍逊于 YOLOv3 但优于

其他算法。相比之下，Faster R-CNN 和 FCOS 的

性能较低，分别仅为 88.80% 和 78.54%，表明其在

该检测任务中的适用性有限。图 5 是古彝文字目

标检测结果样例和搜集的古彝文字图像样例。目

标检测算法在古彝文字图像上的检测效果明显高

于其在自然图像上的效果，这是因为在所选彝文

古籍中，古彝文字目标之间几乎没有重叠、大小

较为均匀、色彩较为单一，而且没有区分古彝文

字类别，较自然图像中目标检测而言更为简单。
 
 

(a) 目标检测结果样例 (b) 搜集的古彝文字
图像样例 

图 5    古彝文字图像搜集结果
Fig. 5    Results of Ancient Yi character image collection 

5.2    古彝文字图像整理实验 

5.2.1   实验设置

已收录的古彝文字图像来自《滇川黔桂彝文

字集•四川卷》，其经古彝文字目标检测和截图

后，共有 20 525 张古彝文字符图像。待整理的古

彝文字图像是在《彝文典籍集成•四川卷》的教

育 2-1 第 270 页上运用上述古彝文字图像搜集方

法所搜集的 255 张古彝文字图像。经人工查找，

在这些待整理的古彝文字图像中，共有 215 张被

《滇川黔桂彝文字集》收录，40 张未被收录。

目前尚没有可直接用于对古彝文字图像整理

方法的性能评价指标。鉴于古彝文字图像整理方

法的目的是提高整理古彝文字图像的自动化水

平，减少人工参与程度，故定义为

α =

M∑
m=1

am

M
M

m

K
am

am α

式中 为待整理的古彝文字图像总数（即上述

255）。如果第 张待整理的古彝文字图像的最相

似的 （其最大值为 20 525）张已收录的古彝文字

图像，包含该张待整理的古彝文字图像，则 为

1，如果不包含，则 为 0。 越大表示古彝文字图

像整理方法在待整理的古彝文字图像中自动找到

已被收录的古彝文字图像越多，需要人工在已收

录的古彝文字图像中去遍历式查找才能判断待整

理的古彝文字图像是否被收录的情形就越少。

在古彝文字图像特征提取时，为了缓解待整

理的古彝文字图像与已收录的古彝文字图像之间

的跨域问题，本实验对这些古彝文字符图像均作

了预处理：首先作二值化处理，然后采用文献 [21]
提出的算法作骨架化处理。

为了对比古彝文字图像特征提取算法的影

响，选用属于深度学习技术的 VGG19[22] 和 Res-
Net152[23] 两种算法，以及被广泛应用的、基于像

素值统计的 Histogram[24] 算法。VGG19 具有深度

网络和小卷积核的特点，能够提取丰富的细节特

征，适用于分析复杂的形状和纹理；ResNet152 通

过残差连接解决了深层网络的梯度消失问题，能

够学习到更复杂和抽象的特征；而 Histogram 算法

则通过统计像素值分布提取特征，计算简单且高

效。其中，VGG19 和 ResNet152 的训练过程采用

文献 [25] 中的预训练模型，设置训练轮数大小为

30，训练批次大小为 32，学习率为 1×10−5，权重衰

减系数为 5×10−4，选择交叉熵损失函数和 Adam
优化器；Histogram 算法的直方图箱数为 2，计算

区域直方图，图像沿宽 /高方向平均分割的子图
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数为 8。
为了对比相似度算法的影响，选用被广泛应

用的曼哈顿距离[26]、欧氏距离[27] 的平方以及余弦

距离[28]3 种。它们的计算式分别为

DM =

n∑
i=1

|xi− yi|

DE =

n∑
i=1

(xi− yi)
2

Dcos = 1−

n∑
i=1

xiyi√
n∑

i=1

xi
2

√
n∑

i=1

yi
2

(x1, x2, · · · , xn) (y1,y2, · · · ,yn)
n

式中 与 表示待求相似度

的两个 维向量。若两个古彝文字图像特征之间

的距离越小，则这两个古彝文字图像的相似度

越高。 

5.2.2   实验结果及讨论

图 6 是在 ResNet152、VGG19 和 Histogram 等

α K

K

α

3 种特征提取算法和曼哈顿距离、欧氏距离平方

以及余弦距离等 3 种距离计算式下的 随 的变

化曲线。表 1 为在 分别取 1、10、50、100、200、
500 和 700 的情况下的 值，其中最优结果被加粗

显示。
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图 6    α随 K的变化曲线
Fig. 6    Curves of α with K

 
 

表 1    随 K变化的 α值
 

Table 1    Value of α as a function of K %
 

特征提取算法

与相似度计算方法
K=1 K=10 K=50 K=100 K=200 K=500 K=700

ResNet152与曼哈顿距离 15.7 39.6 54.5 62.0 67.8 69.0 71.0

ResNet152与欧氏距离平方 14.9 38.8 53.3 60.4 64.3 67.1 70.2

ResNet152与余弦距离 16.5 41.6 57.3 63.5 68.6 69.4 74.1

VGG19与曼哈顿距离 1.2 3.9 9.8 15.7 20.8 22.0 29.0

VGG19与欧氏距离平方 0.4 3.1 7.1 11.0 18.8 22.7 25.5

VGG19与余弦距离 0.4 3.1 6.3 11.8 17.3 19.2 25.9

Histogram与曼哈顿距离 0.4 0.8 1.2 2.7 5.1 6.3 11.8

Histogram与欧氏距离平方 0.4 0.4 1.2 3.1 5.1 6.3 11.0

Histogram与余弦距离 0.4 0.4 1.2 2.7 5.1 5.5 11.0
 

实验结果表明，深度学习算法明显优于传统

的 Histogram 算法，且在深度学习算法中，Res-
Net152 较 VGG19 表现更为出色。这是因为古彝

文字图像存在手写字体多样且大小不一、纸张纹

理多样、纸张破损、污渍褶皱等复杂因素，基于像

素值统计的 Histogram 算法无法较好地提取古彝

文字图像特征。相较于 VGG19，ResNet152 使用

了残差网络，允许信息在网络层之间直接跳跃，

这使得非常深层的网络能够避免梯度消失问题，

解决了神经网络结构加深出现的退化现象，并更

有效地学习古彝文字图像中复杂、细微的特征。

此外，ResNet152 更强的表征能力可以帮助模型在

处理不同风格的古彝文字图像时，表现出更强的

泛化能力。

从实验结果中可发现，在 K 为 200 时，采用

ResNet152 和余弦距离，近 70% 的待整理的彝文

字图像能够被自动判断为已被收录，只有约 30%
的需要人工判断是否被收录，这将有效辅助人工

整理古彝文字图像。 

6   结束语

古彝文字是中华文化载体的重要组成部分，

搜集整理古彝文字图像对研读彝文古籍、挖掘中

华文化共同性、传承中华优秀传统文化具有重要

意义。本文针对人工搜集、整理数量繁多的古彝

文字存在耗时耗力的问题，提出了一种基于深度
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学习技术的古彝文字图像搜集与整理方法：利用

目标检测技术实现古彝文字图像搜集，通过图像

特征提取和特征相似性匹配实现古彝文字图像整

理。实验表明该方法能够有效辅助人工搜集与整

理古彝文字图像。值得注意的是，本文并不是改

进图像特征提取方法和图像相似度计算方法，而

是把一些经典方法组合起来创新性地应用在古彝

文字领域，为古彝文字图像搜集和整理难题提供

一套简单可行的技术路线。

虽然本文在古彝文字图像自动搜集与整理上

做了一些工作，然而由于古彝文异体字众多、四

省区的古彝文字的差异性、彝文古籍的丰富性

等，对自动搜集与整理古彝文字图像的方法研究

仍然是开放的，例如：进一步对古彝文字图像进

行聚类分析，使古彝文字图像的自动整理更加精

细；对云南、四川、贵州、广西古彝文字异同进行

辅助分析；在更大范围的，尤其是在复杂背景下

的彝文古籍上，进行验证；与自然语言处理技术

相结合，把前后字符关系、语言知识引入古彝文

字图像搜集与整理；扩展应用到其他文种的古文

字搜集与整理。
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