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情感倾向判断中基准词的选择

程传鹏，王海龙
（中原工学院 计算机学院，河南 郑州 ４５０００７）

摘　 要：针对已有研究工作中基准词选择的不足之处，提出了一种情感倾向判断中基准词选择的方法．依照基准词的

定义，分别从情感度、情感倾向度、情感歧义性 ３ 个方面考虑，选择出数量尽可能少、最具有代表性的情感词作为基准

词．首先从《知网》所发布的情感词语中，筛选出最初的候选基准词，计算出这些候选基准词的情感度．然后分别计算

出情感度排名靠前的正面情感词和负面情感词的情感倾向度．最后选择情感倾向度较大的词语，作为最终的基准词．
实验结果表明，按照文中所选择的基准词所得到的情感倾向判断的准确率较高．
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　 　 基准词集是指褒贬义倾向非常明显、强烈、具有

代表性的词汇所构成的集合［１］ ．情感倾向判断中，基
准词是衡量其他词语情感倾向的一个参照物，因此，
基准词的选择对正确地判断情感的倾向有着至关重

要的作用．在文献［２］中，Ｔｕｒｎｅｙ 通过分析词汇上下

文信息研究其情感倾向，采用 ＰＭＩ⁃ＩＲ 方法，使用 ２
个词汇作为种子来判断其他短语的语义倾向．之后

又将单对种子扩展成多对种子，选取了正反面各 ７

个词汇作为情感基准词．文献［３］首先从《知网》中

选择出 ２ １４６ 个褒义词和 ３ ２９９ 个贬义词，从这些词

语中选择没有褒贬歧义的常用词语作为测试集，然
后将测试集中的词语在 Ｇｏｏｇｌｅ 中搜索，返回 ｈｉｔｓ
数，即它们在 Ｗｅｂ 上的词频降序排列， 选取词频最

高的 ２８０ 个词语作为基准词．文献［４］将文献［３］中
所选出的基准词中语义重复的词替换成新的、有较

高 ｈｉｔｓ 数的褒义词或贬义词，最后得到新的 ４０ 组褒

贬基准词，这 ４０ 组褒贬基准词的特点是在保留较高

的使用频率外，排除了语义相同的情况，提高了词汇

的覆盖面．文献［５］通过词的聚类，将中文词聚类应



用到基准词的选择中，从构建好的目标领域本体中

选出一组初始的种子词，通过词的扩展聚类得出下

一代种子词，然后通过迭代得出优化的基准词．文献

［６］利用公式计算语料库中名词、形容词和动词的

类别区分能力，选出区分能力较强的词 Ｍ 个，用所

选出的词与已有的情感词表做交集，选择语料中出

现频率高的前 Ｎ 个词作为最终的基准词．文献［６］
使用的基础情感词以《知网》发布的情感词语集为

基础，通过人工挑选，去掉一些不太常用或者情感倾

向不很明显的词语，最后得到褒义词３ ２１９个，贬义

词２ ９０５个，最终的基础情感词词典包含６ １９６个基

础情感词．然后计算它们的情感倾向权值，去掉分类

不正确的词以及权值过低的中性词，最后得到 ５ ２８１
个基础情感词．文献［７］选择基准词的方法是：从
《知网》 ［ ８ ］所提供的情感词语中选择全部义项只有

一种极性的形容词和名词作为基准词，并且认为单

一义项的词语不会出现褒贬歧义和情感极性较弱的

情况．
通过人工选择具有倾向性的基准词方法的优点

是选择的基准词准确率高，但由于人知识的有限性

和片面性，选择的基准词往往会漏选、错选．通过已

经制定好的褒贬倾向性词典，然后利用同义词词典

对词典进行扩展的方法，虽然所选择的基准词较全

面，但给后面的倾向性判断带来大量的计算．由于搜

索引擎的更新，利用搜索引擎所返回来的 ｈｉｔｓ 数筛

选基准词的方法，实际上也是不够客观的．

１　 基准词的选择方法

一个词语要作为基准词，一般应该满足 ３ 个条

件：情感代表性强、情感歧义少、情感极性强．下面分

别从这 ３ 个因素来叙述本文所提出的基准词选择的

方法．
１．１　 情感语义相似度

通过改进的词语相似度计算方法，来选择情感

歧义少的情感词作为基准词．文献［９］基于《知网》
的相似度计算，依照《知网》对义原的描述，文献［９］
将所有的义原用一个树状的层次结构图来表示，如
图 １ 所示．

由于所有的义原根据上下位关系构成了一个树

状的义原层次体系，假设 ２ 个义原在这个层次体系

中的路径距离为 ｄ，文献［９］采用式（１）来计算 ２ 个

义原之间的语义距离：

ｓｉｍ（ｐ１，ｐ２） ＝ ａ
ｄ ＋ ａ

． （１）

式中各参数的含义见文献［９］ ．式（１）的计算，并没

有考虑义原在语义树状图中的深度．依照树状图的

定义，越是处于层次低的义原节点，概念描述的越具

体，比如“兽”和“走兽”，而处在层次越高的义原节

点概念描述越笼统，比如“万物”和“物质” ．因为对

于 ｄ 值相同的 ２ 对义原，处于语义层次树较低层次

的应该比处于较高层次的 ２ 对词语的相似度要大．
因此，把式（１）改进为

ｓｉｍ（ｐ１，ｐ２） ＝
ａ ＋ Ｈ（ｐ１） ＋ Ｈ（ｐ１）

ａ ＋ Ｈ（ｐ１） ＋ Ｈ（ｐ１） ＋ Ｌ（ｐ１，ｐ２）
． （２）

式中：Ｈ （ ｐｉ ） 为义原节点到根节点的路径长度，
Ｌ（ｐｉ，ｐ ｊ）为 ２ 个义原节点第 １ 次到达同一个父节点

所经过的最长路径长度．
－ｅｎｔｉｔｙ ｜实体

　 ├ｔｈｉｎｇ ｜万物

　 … ├ｐｈｙｓｉｃａｌ ｜物质

　 　 … ├ａｎｉｍａｔｅ ｜生物

　 　 　 … ├ａｎｉｍａｌ ｈｕｍａｎ ｜动物

　 　 　 　 … ├ｈｕｍａｎ ｜人
　 　 　 　 　 │└ｈｕｍａｎｉｚｅｄ ｜拟人

　 　 　 　 　 └ａｎｉｍａｌ ｜兽
　 　 　 　 　 　 ├ｂｅａｓｔ ｜走兽

图 １　 树状的义原层次结构

Ｆｉｇ．１　 Ａｒｂｏｒｅｓｃｅｎｃｅ ｈｉｅｒａｒｃｈｉｃａｌ ｓｔｒｕｃｔｕｒｅ ｏｆ ｓｅｍａｎｔｉｃ ｕｎｉｔ

假设情感词 Ｗ１的义项为｛ Ｓ１１，Ｓ１２，…，Ｓ１ｎ｝，情
感词 Ｗ２的义项为｛Ｓ２１，Ｓ２２，…，Ｓ２ｍ｝，义项之间的相

似度计算，依然参照文献［９］中的计算方法，词语

Ｗ１ 和 Ｗ２ 的相似度为各个义项的相似度之最大值，
如式（３）所示：

ｓｉｍ（Ｗ１，Ｗ２） ＝ ｍａｘ
ｉ ＝ １，２，．．．，ｎ，ｊ ＝ １，２，．．．，ｍ

ｓｉｍ（Ｓ１ｉ，Ｓ２ｊ） ． （３）

　 　 如果直接将式（３）用于情感倾向判断中的词语

相似度计算，实际上是不太合理的．具有多个义项的

词语可能会在情感倾向上产生歧义，也就是说词语

的某个义项可能为正面情感倾向，而另外一个义项

可能为负面情感倾向．在选择基准词的时候，应该尽

量排除掉具有情感歧义的词．因此本文在计算情感

词语义相似度时采用情感词 Ｗ１和 Ｗ２的各个义项的

语义相似度之和的平均值，假设情感词 Ｗ１有 ｎ 个义

项，Ｗ２有 ｍ 个义项，如果用 Ｅ（Ｗ１，Ｗ２）表示 Ｗ１、Ｗ２

情感词语义相似度，其计算公式可以表示成式（４）：

Ｅ（Ｗ１，Ｗ２） ＝
∑

ｉ ＝ １，２，．．．，ｎ，ｊ ＝ １，２，．．．，ｍ
ｓｉｍ（Ｓ１ｉ，Ｓ２ｊ）

ｎ × ｍ
． （４）

１．２　 情感度的计算

情感度指情感词能够代表负面情感词或者正面

情感词的程度．通过对情感词的情感度的计算，选择

出一些最具有代表性的情感词作为基准词．基准词
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的情感倾向应该特别明显，而且从计算量上考虑，情
感词越少越好．应该从正面情感词和负面情感词中

选择出最具有倾向性代表意义的词语来作为基

准词．
假设在情感词表中有另外的 ５ 个情感词 Ｓ１、Ｓ２、

Ｓ３、Ｓ４、Ｓ５，它们与 Ｗ１、Ｗ２ 的情感语义相似度如表 １
所示．表 １ 中，ｓｉｍ（Ｓｉ，Ｗ ｊ）≠１，因为如果相似度等于

１ 的话，那么可能 ２ 个词为同义词或者近义词．从表

１ 中可以看出，Ｗ１与其他 ５ 个情感词的情感语义相

似度都要大于 Ｗ２与其他 ５ 个情感词的情感语义相

似度，直观地判断，应该选择 Ｗ１ 为基准词．

表 １ 基于知网的词语相似度计算

Ｔａｂｌｅ １　 Ｓｉｍｉｌａｒｉｔｙ ｃａｌｃｕｌａｔｉｏｎ ｏｆ ｗｏｒｄｓ ｂａｓｅｄ ｏｎ ＨｏｗＮｅｔ

词语 Ｗ１ Ｗ２

Ｓ１ ０．８５ ０．８２
Ｓ２ ０．９２ ０．８９
Ｓ３ ０．８６ ０．８４
Ｓ４ ０．８１ ０．７６
Ｓ５ ０．８６ ０．８３

　 　 对于所有的情感词表，分别计算两两之间的情

感语义相似度，如果用 Ｓ（Ｗｉ，Ｗ ｊ）表示 Ｗｉ、Ｗ ｊ情感语

义相似度，那么所有词的情感语义相似度可以表示

成如表 ２ 所示．

表 ２　 情感词之间的语义相似度

Ｔａｂｌｅ ２　 Ｓｅｍａｎｔｉｃ ｓｉｍｉｌａｒｉｔｙ ｂｅｔｗｅｅｎ ｅｍｏｔｉｏｎ ｗｏｒｄｓ

词语 Ｗ１ Ｗ２ … Ｗｉ … Ｗｎ

Ｗ１ １ Ｓ（Ｗ１，Ｗ２） … Ｓ（Ｗ１，Ｗｉ） … Ｓ（Ｗ１，Ｗｎ）

Ｗ２ Ｓ（Ｗ１，Ｗ１） １ … Ｓ（Ｗ２，Ｗｉ） … Ｓ（Ｗ２，Ｗｎ）

︙ … … … … … …

Ｗｉ Ｓ（Ｗｉ，Ｗ１） Ｓ（Ｗｉ，Ｗ２） … １ … Ｓ（Ｗｉ，Ｗｎ）

︙ … … … … … …

Ｗｎ Ｓ（Ｗｎ，Ｗ１） Ｓ（Ｗｎ，Ｗ２） … Ｓ（Ｗｎ，Ｗｉ） … １

　 　 如果 Ｓ（Ｗｉ，Ｗ ｊ）≥α，建立 Ｗｉ 和 Ｗ ｊ 之间的关

系，处理完所有的情感词后，形成如下图 ２ 所示．

图 ２　 基准词语义连接

Ｆｉｇ．２　 Ｓｅｍａｎｔｉｃ ｃｏｎｎｅｃｔｉｏｎ ｄｉａｇｒａｍ ｏｆ ｓｔａｎｄａｒｄ ｗｏｒｄｓ

定义 １　 情感度（ｅｍｏｔｉｏｎ ｄｅｇｒｅｅ）指的是候选基

准词能够代表正面情感词或者负面情感词情感的程

度，用 Ｄ１（Ｗｉ）表示．
定义 ２　 词对连接强度 Ｃ（Ｗ１，Ｗ２） 指的是 ２ 个

词语连接的紧密程度，用 ２ 个词语的情感语义相似

度表示，即 Ｃ（Ｗ１，Ｗ２）＝ Ｅ（Ｗ１，Ｗ２） ．
定义 ３　 Ｗｉ 的邻接词条指的是指满足 Ｃ（Ｗｉ，

Ｗ ｊ）≥λ 并且 ｉ≠ｊ 的所有 Ｗ ｊ 的集合．
基准词指的是情感表现力强，最能够体现正面

情感或者负面情感的词条，依据此定义，一个情感词

要作为基准词，应该存在以下 ２ 个事实：
１）如果一个词条与情感词集合中其他词条都

有较高的连接度，那么该词条的情感度高；
２）如果一个词条的情感度高，那么与该词条连

接度高的词条的相应的情感度也高；
设 Ｗｉ 是某个候选基准词，其情感度为 Ｄ１ Ｗｉ( ) ，

记 Ｆｊ 是所有 Ｗｉ 的所有邻接词条的集合，ｎｊ ＝ ｜ Ｆｊ ｜是
指满足 Ｅ（Ｗｋ，Ｗｊ）≥α 的所有 Ｗｋ 的总数，依据上面 ２
个事实，候选基准词的情感度可以用式（５）进行计算：

Ｄ１ Ｗｉ( ) ＝ ∑
Ｗ ｊ∈Ｆｉ

Ｄ１ Ｗ ｊ( )

ｎ ｊ
． （５）

定义词语语义的邻接矩阵：

Ｇ ＝
ｇ１１ … ｇ１ｎ

︙ ︙
ｇｎ１ … ｇｎｎ

é

ë

ê
ê
êê

ù

û

ú
ú
úú

． （６）

式中：

ｇｉ，ｊ ＝
１，
０，
０，

ì

î

í

ïï

ïï

ｉｆ
ｉｆ
ｉｆ
　

Ｌ（Ｗｉ，Ｗ ｊ） ≥ λ；
ｉ ＝ ｊ；
Ｌ（Ｗｉ，Ｗ ｊ） ＜ λ．
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　 　 在邻接矩阵 Ｇ ＝ （ｇｉｊ）定义的基础上，式（６）可

写成：

Ｄ１ Ｗｉ( ) ＝ ∑
Ｗ ｊ∈Ｆ

ｇｉｊ

ｎ ｊ
Ｄ１（Ｗ ｊ） ． （７）

　 　 如果情感词表中有 ｎ 个候选基准词，它们的情

感度可以用一个 ｎ 维的列向量 Ｐ 来表示，即
Ｐ ＝ ［Ｄ１（Ｗ１） Ｄ１（Ｗ２） … Ｄ１（Ｗｎ）］ Ｔ ．

则式（７）可写成：
Ｐ ＝ ＡＴＰ． （８）

式中：Ａｉｊ ＝ｇｉｊ ／ ｎ ｊ ．
式（８）是递归定义的， 因此可以用迭代的办法

求解．可以看出，候选基准词的情感度 Ｐ ＝ （Ｄ１（Ｗｉ））
实为矩阵 ＡＴ 对应于特征根为 １ 的特征向量，当ＡＴ ＝
０ １
１ ０

é

ë
ê
ê

ù

û
ú
ú 时，将得到 Ｐ１ ＝ Ｐ２，无法比较候选基准词的

情感度的大小．因此，要对式（８）进行改进．采用加权

算法如式（９）：

Ｐ ＝ （１ － ｄ）Ｅ
ｎ

＋ ｄＡＴＰ． （８）

式中：ｎ 为候选基准词个数；Ｅ 为 ｎ×ｎ 的矩阵，矩阵

的元素值都是 １；ｄ∈［０，１］，参照文献［１０］，文中 ｄ
的取值为 ０．８５．
１．３　 情感倾向度的计算

通过对情感词情感倾向度的计算，选择情感倾

向较大的词来作为基准词．设 Ｗｎ１
，Ｗｎ２

，…，Ｗｎ１ ０００
为

上一步所选择的负面基准词，个数为１ ０００．Ｗｐ１
，Ｗｐ２

，
…，Ｗｐ１ ０００

为１ ０００个正面情感基准词．如果直接用刘

群所开发的相似度计算软件，会发现一些情感倾向

相反的词语，语义相似度的值却很大，比如一对明显

语义相反的词语“小气”和“大方”，按照刘群的计算

方法 ｓｉｍ（“小气”，“大方”）＝ ０．８１，通过查看义项发

现“大方”的义项是“ＡＤＪ ａｖａｌｕｅ ｜ 属性值，ｔｏｌｅｒａｎｃｅ ｜
气量，ｇｅｎｅｒｏｕｓ ｜ 慷慨 ”， “小气” 的义项是 ““ ＡＤＪ
ａｖａｌｕｅ ｜属性值，ｔｏｌｅｒａｎｃｅ ｜气量，ｍｉｓｅｒ ｜吝啬 ”刘群所

开发的软件是基于《知网》的，《知网》是一个以汉语

和英语的词语所代表的概念为描述对象，以揭示概

念与概念之间以及概念所具有的属性之间的关系为

基本内容的常识知识库［ ９ ］ ．在《知网》中，义原之间

除了上下位关系外，还有很多种其他的关系，如果在

计算时考虑进来，可能会得到更精细的义原相似度

度量，义原一方面作为描述概念的最基本单位，另一

方面，义原之间又存在复杂的关系．《知网》认为，具
有反义或者对义关系的 ２ 个义原比较相似，因为它

们在实际的语料中可以互相替换的可能性很大．因
此在判断情感倾向时，如果 １ 个负面情感词和 １ 个

正面情感词语义相似度高的话，说明它们二者之间

的情感倾向距离大．如果用 Ｄ２（Ｗ）表示词语 Ｗ 的情

感倾向度，那么正面情感词 Ｗｐ 的情感倾向度可以

用该词与所有的负面情感词的语义相似的和来表

示，负面情感词 Ｗｎ 的情感倾向度可以用该词与所

有的正面情感词的语义相似的和来表示，计算方

法为

Ｄ２（Ｗｐ） ＝ ∑
ｎ

ｉ ＝ １
Ｅ（Ｗｐ，Ｗｎｉ

），

Ｄ２（Ｗｎ） ＝ ∑
ｎ

ｉ ＝ １
Ｅ（Ｗｎ，Ｗｐｉ

） ．

ì

î

í

ï
ï

ï
ï

２　 基准词选择过程以及结果

１）从 ２０１０ 年《知网》所发布的 ３ ７３０ 个正面评

价词语和 ３ １１６ 个负面评价词语中，去掉单字和不

常见的词，结果得到３ ２５６个正面情感词和２ ９８６个
负面情感词，以这些情感词作为最初的候选基准词；

２）由前面方法分别计算正面情感词和负面情

感词的情感度；
３）分别从正面情感词和负面情感词中选择出

情感度排名靠前的 １ ０００ 个词；
４）由前面方法分别计算出 １ ０００ 对正面情感词

和负面情感词的情感倾向度；
５）选择情感倾向度较大的词语，作为最终的基

准词；
经过前面 ５ 步的选择后，排名靠前的 ４０ 对正面

情感词和负面情感词分别如下所示：
“良好、美好、最佳、上等、容易、最好、美丽、顶

级、宽大、精彩、快乐、端正、稳定、优秀、高级、确切、
明亮、热情、清新、出色、大方、便宜、积极、著名、灵
活、牢固、真实、简单、超级、必需、先进、纯朴、轻快、
欢乐、仁爱、平坦、聪明、出色、平安、成熟” ．

“暗淡、昂贵、傲慢、薄弱、悲观、病弱、不当、愚
蠢、脏乱、自大、糟糕、罪恶、杂乱、愚昧、有害、阴冷、
虚假、严重、阴暗、凄凉、消极、下等、无效、无情、强
制、凶狠、颓废、贪心、缺德、奢侈、散乱、危险、穷困、
破旧、萧条、小气、轻狂、失常、俗气” ．

为了进一步丰富基准词，本文通过哈尔滨工业

大学信息检索研究室所提供的《同义词词林扩展

版》对所选择的负面情感基准词和正面情感基准词

进行同义词扩充．结构如图 ３ 所示．
为了避免出现某些词和基准词语义相似度高而

词义却相反所带来的误判，对未知词语的情感判断

时，首先查找基准词以及基准词的同义词，如果没有

找到，则计算未知词语和基准词的语义相似度．

·２５３· 智　 能　 系　 统　 学　 报　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 　 第 ８ 卷



图 ３　 基准词同义扩展

Ｆｉｇ．３　 Ｓｙｎｏｎｙｍ ｅｘｐａｎｓｉｏｎｓ ｏｆ ｓｔａｎｄａｒｄ ｗｏｒｄｓ

３　 实验及评价

从网上的评论中搜集到 ４ 个领域的中文数据

集，分别是：国内某知名网上商城中对某款电子产品

的用户评价作为测试语料 １，新浪网财经论坛中对

某只股票的用户评价作为测试语料 ２，携程旅行网

上对某个酒店的用户评价作为测试语料 ３，搜狐体

育上对某个比赛规则的用户评价作为测试语料 ４．其
中，测试语料 １ 包含正面评价 ３ ６９０ 条，负面评价

４ ７２１条；测试语料 ２ 包含正面评价 ４ ２１５ 条，负面评

价 ３ ９７６ 条；测试语料 ３ 包含正面评价 ２ ８７６ 条，负
面评价 ３ １２８ 条；测试语料 ４ 包含正面评价 ４ １３４
条，负面评价 ３ １５７ 条．以本文所选择的基准词与文

献［２］所选择的基准词和文献［３］所选择的基准词

进行情感判断比较．其中文献［２］的基准词是由人工

选择的，所选择的 ４０ 对基准词如下所示：
“健康、安全、天下第一、美丽、超级、保险、卫

生、天使、英雄、精选、快乐、权威、稳定、优秀、高级、
精英、最好、最佳、幸福、容易、高手、文明、积极、著
名、漂亮、完美、真实、简单、和平、开通、先进、便宜、
优质、欢乐、美好、良好、不错、出色、成熟、完善” ．

“合作、黑客、疯狂、错误、事故、非法、失败、背
后、麻烦、不良、病人、恶意、色情、暴力、黄色、浪费、
落后、漏洞、有害、讨厌、自负、不安、魔鬼、花样、野
蛮、陷阱、不当、腐败、无情、失误、淫秽、流氓、虚假、
残酷、变态、脆弱、不合格、愚人、恶劣、恶魔” ．

文献［３］中所选择的基准词是通过词典进行构

造的，如下所示：
“好、安全、不错、喜欢、加速、舒适、豪华、满意、

爱、解决、风格、优势、保证、全新、实在、舒服、稳定、
方便、品质、提升、乐趣、省油、先进、成功、漂亮、最
好、保护、好车、值得、良好、满足、享受、出色、提高、
适合、平稳、轻松、优点、完美、实用” ．

“碰撞、噪音、事故、毛病、不好、严重、下降、缺
点、不够、死、不足、故障、缺陷、郁闷、撞击、断裂、失
望、担心、倒、车祸、遗憾、怀疑、不行、变形、断、危险、
震动、损失、噪声、麻烦、冲击、隐患、后悔、恐怕、粗
糙、颠簸、造成、难看、不爽、伤害” ．

采用 ＫＮＮ 分类的方法，以这些情感基准词作为

ＫＮＮ 分类器的特征词，特征词的加权方法为

Ｗ（ ｔ，ｄ） ＝
ｔｆ（ ｔ，ｄ） × ｌｏｇ（Ｎ ／ ｎｔ）

∑ ｔ∈ｄ
ｔｆ（ ｔ，ｄ） × ｌｏｇ（Ｎ ／ ｎｔ）[ ] ２

．

式中：Ｗ（ ｔ，ｄ）为情感词 ｔ 在在语料 ｄ 中的权重，而
ｔｆ（ ｔ，ｄ）为 ｔ 在 ｄ 中的词频，Ｎ 为文档的总数，ｎｔ 为语

料中出现 ｔ 的文档数．

试验中，词语相似度的计算公式∑
３

ｉ＝１
βｉｓｉｍｉ（ Ｓ１，

Ｓ２）中 β１ ＝ ０．６，β２ ＝ ０．２，β３ ＝ ０．２，ｓｉｍｓ（Ｐ１，Ｐ２）中 λ１、
λ２ 取了 ３ 组值：

１）λ１ ＝ ０．６，λ２ ＝ ０．４；
２）λ１ ＝ ０．５，λ２ ＝ ０．５；
３）λ１ ＝ ０．４，λ２ ＝ ０．６．

ｓｉｍｓ（Ｐ１，Ｐ２）公式中 α１、α２ 也分别取了 ３ 组值：
１）α１ ＝ ０．６、α２ ＝ ０．４；
２）α１ ＝ ０．７、α２ ＝ ０．３；
３）α１ ＝ ０．５、α２ ＝ ０．５．

在构造邻接矩阵 Ｇ 时，λ 取值为 ０．７５．
用的评价指标为

准确率 ＝
ＮＣ

ＮＴ

× １００％．

式中：ＮＣ ＝能正确找出文本倾向的总数；ＮＴ ＝测试文

本的总数． ＫＮＮ 分类中 Ｋ 的取值分别为 １ ０００、
１ ２００、１ ４００、１ ５００，分别采用 ４０ 组人工选择的基准

词对、由词典构造的基准词对和本文所选择的 ４０ 组

情感词对分别作为特征词，对 ４ 组语料进行情感倾

向分类．分类准确率的结果比较如图 ４～７ 所示．
由于本文在选择基准词时，考虑到了情感词的

情感歧义、情感度、情感倾向性．本文所提出的方法

在准确率上都要优于其他 ２ 种方法，因而本文的方

法具备有一定的实用性．图 ４ ～ ７ 的实验数据的比较

结果，也验证了该结论．

图 ４　 对测试语料 １ 的准确率比较

Ｆｉｇ．４　 Ａｃｃｕｒａｃｙ ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ ｆｏｒ ｔｅｓｔ ｃｏｒｐｕｓ １
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图 ５　 对测试语料 ２ 的准确率比较

Ｆｉｇ．５　 Ａｃｃｕｒａｃｙ ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ ｆｏｒ ｔｅｓｔ ｃｏｒｐｕｓ ２

图 ６　 对测试语料 ３ 的准确率比较

Ｆｉｇ．６　 Ａｃｃｕｒａｃｙ ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ ｆｏｒ ｔｅｓｔ ｃｏｒｐｕｓ ３

图 ７　 对测试语料 ４ 的准确率比较

Ｆｉｇ．７　 Ａｃｃｕｒａｃｙ ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ ｆｏｒ ｔｅｓｔ ｃｏｒｐｕｓ ４

为了验证不同的基准词个数对情感分类准确率

的影响，分别从本文所得到的基准词中选择出排名

靠前的 １５、２０、２５、３０、４０、５０、６０、７５、８０、８５、９０、９５、
１００、１２０ 对基准词，对 ４ 组测试语料分别测试，取其

平均值．得到的准确率如图 ８ 所示．从图 ８ 可以看出，
基准词的数量从 １５～４０ 时，情感倾向的分类的准确

率得到了很快的提高，其中，在选择 ４０ 对基准词时，
准确率为 ８５％；基准词的数量大于 ４０ 之后，准确率

虽然得到了提高，但总体上来看变化趋势较为缓慢．
在实际应用中，随着基准词数量的增多，计算量也会

增大．从准确率和时间开销综合考虑，应该选择的基

准词数量在 ４０～６０．

图 ８　 不同基准词个数对准确率的影响

Ｆｉｇ．８ 　 Ｉｎｆｌｕｅｎｃｅ ｏｆ ｔｈｅ ｎｕｍｂｅｒ ｏｆ ｄｉｆｆｅｒｅｎｔ ｓｔａｎｄａｒｄ
ｗｏｒｄｓ ｏｎ ａｃｃｕｒａｃｙ ｒａｔｅ

４　 结论

本文分析了已有工作中基准词选择的优点和缺

点，在此基础上，提出了一种情感倾向判断中基准词

选择的方法．分别考虑到了情感词的情感歧义性、情
感代表性、情感倾向性，并相应地给出了计算公式．
通过实验测试表明，本文所提出的基准词，在情感倾

向的判断上准确性较高．文章的主要贡献有：
１）对词语相似度方法进行了改进，通过计算情

感词的情感语义相似度，排除掉一些有情感歧义的

词作为基准词的可能．
２）通过计算情感度，选择出情感代表性强的词

语作为候选基准词．
３）通过对情感词情感度的计算，选择出情感倾

向性强的情感词作为候选基准词．
实验结果表明，采用本文选择的基准词，在情感

倾向判断的准确率上，要优于传统的方法．由于词典

资源的不完备性，以及网络上的新词，比如“二”、
“浮云”、“伪娘”等，都没有在词典中出现，以后的研

究中，将进一步的考虑这些未登录词的语义对文本

相似度的影响．
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