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人和人工智能系统的概念形成过程研究
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摘    要：概念的形成是实现人工智能的基础，为研究人工智能系统中概念的形成过程，从人对事物形成概念的

过程出发进行了研究。比较人和人工智能系统的概念形成过程得到了如下特点：人的优势在于能自主地确定

对象表象和对象功能中的各种特征和划分等，能在对象、描述性定义和功能性定义对应关系不完备情况下通过

思维和联想建立概念；人工智能系统的优势在于丰富的对象表象感知能力，对象的各种特征和划分的长期存

储、运算和分析能力；而人工智能的概念形成过程存在的缺点基本与人的概念形成过程的优点对应。因此本文

认为人工智能的概念形成过程必须关注因素的智能识别、功能的系统实践和人经验知识的有师学习。现有技

术在缺乏人经验知识的情况下，人工智能系统不能自主建立概念和知识库，不能实现智能过程。
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Concept formation process of human and artificial intelligence systems

CUI Tiejun1，LI Shasha2

(1. College of Safety Science and Engineering, Liaoning Technical University,  Huludao 125105, China; 2.  School of Business Ad-
ministration, Liaoning Technical University, Huludao 125105, China)

Abstract: The formation of the concept is the basis of realizing artificial intelligence. This paper studies the process of
people forming the concept of things to study the formation process of concepts in artificial intelligence systems. When
comparing the concept formation process of human and artificial intelligence systems, the characteristics are obtained as
follows: Humans’ advantage is that they can independently determine various characteristics and divisions in object rep-
resentation and object function and can establish concepts through thinking and association when the corresponding rela-
tionship between object, descriptive definition, and functional definition is incomplete. The advantage of an artificial in-
telligence system lies in the rich perception ability of an object, the long-term storage, operation, and analysis ability of
various characteristics and divisions of objects; and the shortcomings of the concept formation process of artificial intel-
ligence correspond to  the  advantages  of  the  human concept  formation process.  Therefore,  the  author  believes  that  the
concept formation process of artificial intelligence must focus on the intelligent identification of factors, the systematic
practice of functions, and the teacher learning of human experience and knowledge. In the absence of human experience
and knowledge of the existing technology, the artificial intelligence system cannot independently establish the concept
and knowledge base and cannot realize the intelligent process.
Keywords: intelligent science; artificial intelligence system; human; concept; formation process; factor; function; com-
parative analysis

 

人工智能理论和技术不但是一个纵向科学门

类也是各领域都在积极研究的横向科学。之所以

称为人工智能，是通过计算机的硬件和软件系统

来模仿人的思维结构、能力和行为的综合性系统
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工程。人工智能的目标是具有自主性的智能分

析，但无论是计算机的硬件还是软件系统都是人

设计和制造的，那么人工智能必然受到人意识的

局限性，但摆脱人的经验知识人工智能系统本身

将难以实现自主智能。那么上述过程中人工智能

系统如何实现智能是关键问题，而人的智能形成

过程具有借鉴意义。智能在于思维、推理和决策

等能力，而这些能力的根源是知识，这些知识存

在于基本概念和这些概念的相关性之中，因此人

工智能系统实现智能的前提是系统具有自主形成

概念的能力。

关于人工智能系统的概念形成问题已有一些

研究，包括江怡 [1] 对人工智能与自我意识区别的

概念进行了研究；颜佳华等 [2] 对智能治理与智慧

治理概念及其关系性进行了辨析；李国山 [3] 研究

了人工智能与人类智能概念的关系；钟义信 [4] 研

究了人工智能的概念、方法和机遇；许立波等 [5]

对知识智能涌现创新的概念、体系与路径进行了

研究；郭伦众等 [6] 提出了一种基于最大满矩阵生

成概念格的算法；侯小丰 [7] 对于形而上学的概念

生成方式进行了研究；李进金等 [8] 研究了形式背

景与协调决策形式背景的属性约简与概念格生成

方法；田杰 [9] 研究了基于信息–知识–智能转化律

的情报概念；王旭阳等 [10] 基于概念关联度对智能

检索进行了研究；张家精等 [11] 使用云模型对隶属

概念判定中阈值进行了确定；孙福振等 [12] 对概念

语义生成与文本特征选择进行了研究；刘海生等[13]

基于可拓智能体进行了概念设计。同样作者也进

行了一些相关研究，包括系统故障因果关系分析

的智能驱动方式 [14]、系统可靠–失效模型的哲学

意义与智能实现 [15]、文本因果关系提取 [16]、人工

智能系统故障分析原理[17]、人工智能样本选择策略[18]、

空间故障网络的柔性逻辑描述 [19]、安全科学中的

故障信息转换定律 [20]、空间故障树与因素空间融

合的智能可靠性分析 [21] 等。目前多数研究是围

绕大数据的智能分析方法展开的，从数据中了解

因果关系及区分因素，虽然取得了良好效果，也

得到了人本身难以理解但现实存在的概念和关

系，却造成了概念和因素关系的不可解释性。实

际上大数据分析提供了研究对象的因素特征，这

在人工智能的概念形成过程中起到了因素智能识

别的作用。但对于概念形成过程的其他方面而言

大数据技术贡献较少，特别是在知识库尚未形成

时，即对象、描述性定义和功能性定义未形成对

应关系时人工智能系统本身不具备形成概念的能

力，更不具备自主建立知识库的能力。

针对上述问题，本文研究了人的概念形成过

程，并与人工智能系统的概念形成过程进行对

比。认为人工智能系统与人的概念形成过程的优

势和劣势形成互补，人工智能系统的概念形成特

点在于超强的感知和存储计算能力，但缺乏不完

备信息条件下的概念形成能力；人的概念形成特

点在于有限的感知能力，及较强的不完备信息条

件下的抽象和思维能力。因此本文参考人的概念

形成过程，研究了人工智能系统的概念形成过程

中需要面对的问题和解决方法。 

1   人的概念形成过程

人对于存在事物的理解是从人的感官开始

的，终于人对事物具体功能的认知。将事物本身

称之为对象，对象的客观存在状态和作用对于人

对对象的理解和概念形成并不起绝对作用，而只

有落在人能感知和理解范围内的因素和功能才是

形成人对对象的概念的关键，这是一个复杂的过

程。如图 1 所示。

图 1 中所有过程的存在源于对象的存在，即

客观存在的事物，该对象与人能感知并理解的对

象并不相同，人能感知和理解的对象是客观对象

的一部分。由客观对象出发，人可从两方面对对

象进行感知和理解，一条途径是对象的表象，另

一条途径是对象的功能。

对象的表象是对象存在的表现形式，例如苹

果存在的表象是以各种数据信息形式展现的，包

括颜色、重量、形状等。在不借助其他设备情况

下，这些表象都是通过人的直观原生能力感知

的，这种感知受限于人的先天条件。而这些人的

原生感知能力只能接收可以感知范围的信息，这

导致了人对对象的感知能力被严重限制了，这将

影响所得对象内涵和外延的全面性，进而降低人

对对象的理解程度得到具有片面性的概念甚至错

误，最终建立不完备的知识体系导致人的认识和

思维错误。所以人形成概念的第一障碍来源于人

的原生感知能力受限。

尽管人具有多种原生感知能力，但在了解对

象信息时都可分为两部分区别对待，一是对象，二

是背景。对象是人关注的事物，是认知的核心；背

景是包含对象的环境中除对象之外的信息。无论

是对象还是背景都可从人的原生感知能力中获得

各种信息，而这些信息的分类归纳基准就是因素。

因素是信息的标定，失去因素的标定信息没有存

在意义。例如视觉感受的苹果，对象是苹果，背景

可能是树，那么对象因素包括苹果的颜色、大小、
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形状、重量等；背景因素包括树的颜色、形状等。

对象因素的数量和背景因素的数量取决于人的感

知能力。对象因素是形成概念的主体，也是人区

分不同对象的基础；而当对象因素不足以区分对

象时，背景因素则可进行补充判断。例如红色、

巴掌大小、圆形如果在树上可能感知为苹果，如

果在海里可能感知为水母，如果不能判断则是缺

乏必要的因素支持。所以人形成概念的第二个障

碍来源于人对对象因素和背景因素的缺乏，它们

主要从人的原生感知和后天学习中获得。 
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图 1    人的概念形成过程

Fig. 1    Concept formation process of human
 
 

背景因素与对象因素的形成机理相同，以对

象因素为例说明因素特征。例如苹果的颜色是对

象因素，那么这个因素的特征包括亮度特征、色

调特征和饱和度特征。这些特征在人的认识中都

具有感知范围，人的亮度感知范围与人眼焦距和

瞳孔尺寸有关，色调与光的波长有关从红色到紫

色等，虽然在具体应用过程中定义不同，但都是

具有一定范围的。另外也有一些因素特征是离散

值，例如视觉上苹果的外表面有两个明显内凹，

其因素特征是 2。因此无论是对象因素还是背景

因素都可能对应相同或不同的因素特征，这些因

素特征可能是连续的范围也可能是离散的值。人
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对对象感知获得的各种信息总是落在因素特征的

定性和定量域（一个特征的所有范围）中，而具有

相同因素特征的不同对象如果不能归为同类，那

么必然有某个或多个因素特征落在特征域的不同

范围内。同样，同类对象集合的不同对象的所有

因素特征必将集中于这些因素特征的相同范围

中。例如，对象 A 的对象因素为因素 1，对象因

素 1 具有因素特征 1、2、···、I，分别落于因素特征

1 的范围 1、因素特征 2 的范围 3 和因素特征 I的
范围 2，这时人对于 A 的理解为对象因素 1(因素

特征 1(范围 1)，因素特征 2(范围 3),… ,因素特征

I(范围 2))，或者是满足上述要求的是对象 A。如

果对所有对象因素 1 的所有因素特征进行范围划

分，那么得到的所有特征组合的数量是所有因素

特征范围数量的乘积 O。如果考虑所有对象因素

和背景因素，这时人对于 A 的理解为视觉 (对象

因素 1(因素特征 1(范围 1)，因素特征 2(范围

3),···,因素特征 I(范围 2)),对象因素 2(···),···,对象

因素 N(···),背景因素 1(···),背景因素 2(···),···,背景

因素 M(···))，或者是满足上述要求的是对象 A，那

么得到的所有特征组合的数量是 O×(N+M)。如果

考虑人的所有原生感知能力，这时人对于 A 的理

解为对象 (视觉 (对象因素 1(因素特征 1(范围 1)，
因素特征 2(范围 3),···,因素特征 I(范围 2)),对象因

素 2(···),···,对象因素 N(···),背景因素 1(···),···,背景

因素 M(···)),听觉 (···),味觉 (···),触觉 (···),···)，或者

是满足上述要求的是对象 A，那么得到的所有特

征组合的数量是 O×(N+M)×原生感知种类的数量

Y。这样构建了因素及其划分组成的因素特征空

间，将该空间划分为 O×(N+M)×Y个子空间，每个

子空间对应了一类对象的表象描述，即每个特征

域中必然有且只有一个范围存在于该描述中。例

如圆形红色是苹果、椭圆形黄色是梨，因素特征

形状和颜色组成了对象的表象描述，圆形和椭圆

形在因素特征形状的不同划分范围内，红色和黄

色在因素特征颜色的不同划分范围内，这是由形

状和颜色组成的因素特征子空间；也可能存在某

个子空间没有对应的实际对象，例如三角形黑色

不对应于任何水果。上述构建的空间是人感知所

能得到的对象表象信息的全域，可总结为所有感

知的所有因素的所有特征的所有范围的组合形成

了描述性定义的全部组合−即人能感知的所

有对象表象。上述过程需要通过人的原生感知和

后天学习才能实现，而后天学习则是构建上述空

间和划分的主要途径，因此人形成概念的第三个

障碍来源于人的后天学习。

人对于客观存在的对象形成概念只通过对象

表象形成的描述性对象定义是不够的，因为人了

解存在的对象需要有动力和目的，这主要体现在

对象的功能，而这些功能必须是人能感知和理解

的。一个对象从不同角度可能具有很多功能，这

些功能必须被人理解和使用，即只要人无法感知

和理解的功能，则可认为它们不存在。对象功能

一方面来源于人的后天学习，即获取先人已有经

验；另一方面来源于人的亲身实践和尝试，因此

人形成概念的第 4 个障碍来源于人的实践能力。

对象的功能也可看作是对象的特殊因素，其

也具有多个功能特征。例如苹果的对象功能是可

以吃，功能特征是口味、水分等。与对象因素相

同，每个对象功能的每个功能范围都可划分为多

个子范围。例如对象 A 的对象功能 1 具有 3 个功

能特征，包括功能特征 1、功能特征 2 和功能特征

I，具体程度范围分别为范围 1、范围 2 和范围 4，
那么对于 A 的理解为对象功能 1(功能特征 1(范
围 3)，功能特征 2(范围 2),···,功能特征 J(范围 4))，
或者是满足上述要求的是对象 A。如果考虑对象

A 的所有对象功能，那么 A 的理解为对象 (对象功

能 1(功能特征 1(范围 3)，功能特征 2(范围 2),···,功
能特征 J(范围 4)),对象功能 2(···),···,对象功能

P(···))，或者是满足上述要求的是对象 A。因此所

有对象功能的所有功能特征的所有范围形成了功

能性定义的全部组合，称为功能特征空间−即

人能使用和感知的所有功能。所有特征组合的数

量是所有功能特征范围数量的乘积 O'，那么功能

特征空间的子空间数为 O'×P。
人对对象的概念形成过程是从对象出发，将

对象对象表象和对象功能相对应的过程。对象本

身为概念的外延，对象的表象和功能是概念内

涵。对于相同的对象，可以连接因素特征空间的

某个子空间和功能特征空间的某个子空间构成具

备外延和内涵的概念，形成针对于该对象的一条

知识。例如对象 A 的知识化概念 (对象 A,(描述

性定义对象 (视觉 (对象因素 1(因素特征 1(范围

1)，因素特征 2(范围 3),···,因素特征 I(范围 2)),对
象因素 2(···),···,对象因素 N(···),背景因素 1(···),···,
背景因素 M(···)),听觉 (···),味觉 (···),触觉 (···),···)),
(功能性定义对象 (对象功能 1(功能特征 1(范围

3)，功能特征 2(范围 2),···,功能特征 J(范围 4)),对
象功能 2(···),···,对象功能 P(···))))。如果没有对

象，也可通过因素特征空间的所有子空间与功能

特征空间的所有子空间的多对多对应关系建立概

念的内涵，这样的内涵数量为 O×(N+M)×Y×O'×P，
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可认为是人在可感知范围内的知识总量。进一步

人可通过实践和观测找到适应某个内涵的外延对

象，最终建立一条具备对象、描述性和功能性定

义的知识，该过程是人的抽象思维和思想活动。

综上，人基于实践、学习和联想能了解可能

存在的所有情况，这些情况就是所有的概念。人

是通过因素和功能来标定所有可感知的对象并形

成概念的。在已知的概念基础上才能基于因素和

功能进行推理，构建复杂的知识系统。 

2   人工智能的概念形成过程

人工智能的功能是模仿人的智能决策过程，

目前人工智能主要有 3 个流派 [22-25]，即结构流派、

功能流派和行为流派，它们分别认为应从模拟人

脑结构、功能作用和身体行为方面实现对人智慧

过程进行模拟，是在不同层面的模仿。因此目前

人工智能的概念形成过程仍是围绕人的概念形成

过程展开模拟，其基本过程如图 2 所示。
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图 2    人工智能的概念形成过程

Fig. 2    Concept formation process of artificial intelligence
 
 

图 2 中的人工智能概念形成过程与图 1 过程

类似。首先需要客观的对象存在，且对象具有对

象表象和对象功能。对象表象的感知在人工智能

系统中得到了极大丰富，与人的原生能力不同，
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人工智能系统可使用非常多的感知和监测手段使
人工智能系统在需要时具有最大化的监测能力。
不同监测能力得到的数据中存在对象因素和背景
因素，区别它们是人工智能系统面临的主要问
题，这取决于系统目的，一般通过人已有知识的
有师学习和系统的智能辨识实现。有师学习需要
人的经验和思维，系统智能辨识需要大量的基础
数据、强大的智能分析算法和已经建立的知识
库，目前基于大数据的智能分析就是系统智能识
别的具体化方法。对于对象因素和背景因素而
言，同样具有多个因素特征，这与人的概念形成
过程相同，相同的过程也包括因素特征的划分，
因素特征空间建立和子空间的形成过程，最终得
到对象的描述性定义。人工智能系统与人相比最
大的优势在于监测能力的多样性和因素特征划分
和空间的完备性，缺点在于缺少智能辨识能力，
包括因素识别、特征确定和范围划分，需要在人
的帮助下进行有师学习，也缺乏人对概念的理解
过程等高级思维。

人工智能系统对对象功能的感知过程与人的
感知过程基本相同，这里不再赘述，最大的区别
在于该过程需要系统自身的实践能力和人的帮
助。系统需要在完成对象描述性定义后自发的实
践该对象的功能，从而建立对象功能、功能特征、
范围划分、功能特征空间。目前这是极其困难
的，只能以人的经验直接输入智能系统的方法解
决，确定功能特征空间并与因素特征空间产生对
应关系，最终建立概念的内涵和外延对应关系，
形成概念记录组成知识库。

综上，目前实现完全自主的人工智能是困难
的，因为人工智能的自主分析是基于知识库中的
基本概念，这些概念实际上是对象为主体产生的
描述性定义和功能性定义的对应规则。建立最基
本的知识库是目前实现人工智能的关键。基本知
识库的建立需要人工智能系统的智能因素辨识和
系统功能实践能力，目前大数据分析主要实现了
智能因素识别，自主的系统功能实践难以完成；
前者可通过大数据分析和人的经验知识完成，而
后者则基本依靠基于经验知识的有师学习完成。
因此人工智能的概念形成需要智能因素辨识、系
统功能实践和有师学习，虽然监测能力的维度增
加且因素特征空间和功能特征空间更加完备，但
只能基于有限概念的知识库才能进行有限的推
理，缺乏联想和创造能力。 

3   人工智能与人在概念形成过程中
的区别

上述两节介绍了人和人工智能形成概念的过

程，它们在形式上类似，但信息收集、存储、处理

能力和思维性方面存在明显区别。这里的人工智

能系统主要是计算机的硬件和软件系统，具备强

大的运算能力和存储能力，但在缺乏人的经验知

识情况下难以形成基本的概念和知识库。

1）人工智能可以扩大人的原生感知能力。人

的原生感知能力受限于人的生理结构，如视觉、

听觉、味觉、嗅觉等。如第 1 节所述，按照人的概

念形成过程，人能获得的所有知识量为 O×(N+M)×
Y×O'×P，其中 O 是所有因素特征范围数量的乘

积。如果人工智能系统借助先进的监测能力、技

术和手段，可以增加人不具备的原生感知能力，

那么相当于增加了感知维度，这对应的增加了对

象因素和背景因素，也增加了它们对应的因素特

征，因此 O 将指数级增长，最终导致概念数量的

指数级增长，形成更为宽泛的知识库。因此感知

能力和因素的增加对人工智能系统的知识库建立

具有决定作用，这方面是人最不擅长的。

2）人工智能可迅速地实现因素特征空间、功

能特征空间及全部概念内涵的建立。因为人工智

能系统是建立在计算机硬件和软件系统之上的，

与人相比具有强大的存储和运算能力。如果之前

工作是充分的，得到的各类监测方面的因素、因

素特征、特征划分，及对象功能、功能特征、特征

划分是完全的，那么必将可以建立完备的因素特

征空间和功能特征空间及其子空间。这些子空间

是形成概念内涵中描述性定义和功能性定义对应

关系的关键，需要同时处于激活状态以便运算形

成该对应关系；但人并不具备这样的能力，只能

建立很少部分的对应关系形成概念内涵。这也是

人只能得到问题的近似最优解而无法通过枚举找

到全局最优解的根本原因。

3）人工智能可迅速地寻找内涵对应的外延。

概念的内涵和外延应是对应存在的，由于人工智

能在全部内涵的存储和运算方面的优势，可根据

因素特征空间和功能特征空间的子空间对应关系

来寻找具有该描述性定义的存在对象。进一步

的，使用人工智能系统的强大感知能力，寻找这

些对象的过程较人而言更为快速高效，最终迅速

获得内涵对应的外延。

4）人工智能可迅速地联系外延和内涵形成概

念和知识库。在计算机系统的支持下人工智能系

统可以通过对象及对象对应的描述性定义和功能

性定义形成完整的概念，同时将概念以固定的形

式形成知识，存入知识库。这些形式化的知识记

录方便在计算机系统中进行运算和推理，以实现

人工智能系统在结构、功能和行为上对人的智能
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进行模拟。

5）人工智能系统缺点是需要因素的智能识

别、对象功能的实践及人经验知识的有师学习。

在人工智能系统形成概念的过程中，遇到的两个

主要问题是因素的智能识别和功能的实践。虽然

人工智能系统在因素监测方面具有优势，但对各

类信息中背景因素和对象因素的识别、因素特征

确定、特征划分存在问题，而这些是形成因素特

征空间和对象描述性定义的基础。目前大数据分

析技术基本上围绕上述 3 个方面进行研究，但所

得结果缺乏可解释性，只是数据相关性的体现。

上述三方面在不同程度上都需要使用人的经验知

识进行先期加工，甚至这种有师学习是决定上述

工作成败的关键。

6）人可以在没有概念外延，甚至没有完整内

涵的情况下进行关联性分析，形成抽象概念，但

人工智能并不具备这种能力，其概念形成和推理

必须有完整的内涵和外延。人在对象感知能力、

知识库形成、存储和运算方面没有优势，但人具

备更为高级的抽象能力，在对象、内涵和外延不

完备情况下即可形成概念，对概念进行抽象和逻

辑分析，即联想和思维能力。这种能力可通过人

对对象表象的感知和对象功能的实践中获得对应

关系，产生基本的原始概念，形成基本的知识库；

也可通过人的学习能力从前人的知识库中将概念

转化到自身的知识库，当然该过程中可能造成不

同人对相同对象的不同理解。但这种能力在没有

原始概念和知识库情况下，目前的人工智能系统

难以实现类人的思维和联想过程。 

4   对人工智能概念形成的启示

人的概念形成受到原生感知能力，众多因

素、因素特征及特征划分的存储和运算能力，众

多功能、功能特征及特征划分的存储和运算能力

的限制；但人可实现在对象、描述性定义和功能

性定义不完备情况下的概念抽象和推理。相对

的，人工智能系统的优势在于对对象表象的感知

能力，对众多因素、因素特征及特征划分的存储

和运算能力，众多功能、功能特征及特征划分的

存储和运算能力；缺乏对基本概念和知识的生产

能力。

由于人工智能是模仿人的思维结构、功能和

行为，而人工智能的智慧来源于人经验知识构成

的基础概念和知识库；人的经验受限于原生感知

能力及对概念内涵和外延的存储和运算能力，所

形成的知识具有片面性，这时基于此的人工智能

推理也受到限制；但没有人的经验知识则无法形

成人工智能的基础知识库。因此目前实现人工智

能的基本途径应该是：首先基于人的先经验知识

建立基本知识库；利用人工智能系统的强大感知

能力增加感知因素细化特征范围；建立因素特征

空间和功能特征空间；将描述性定义、功能性定

义及对象构成概念；将概念形式化形成知识并存

储于基本知识库；循环上述过程进而完成人工智

能对自然世界的理解和学习。 

5   结束语

人的概念形成过程是在潜移默化中实现的，

虽然受到感知能力、存储能力和计算能力的限

制，但人具有在内涵和外延不完备情况下的思维

和联想能力，这不但弥补了上述能力的不足还拓

展了人的高级思维能力。相对的人工智能系统的

概念形成过程优势在于感知能力、存储能力和计

算能力；缺乏自主的因素识别、特征提取和划分，

以及对象功能确定、特征提取和划分的能力；在

对象、因素特征空间和功能特征空间没有完备对

应关系情况下没有思维和联想能力。

因此发展人工智能必须重视 3 个问题，即因

素的智能识别、功能的系统实践和人经验知识为

基础的有师学习。目前人工智能方面的主要技术

是大数据分析，而大数据分析只能实现因素智能

识别，而且得到的关系缺乏可解释性，因此基于

大数据的因素识别方法并不完善。功能的系统实

践要求智能系统本身能使用对象并确定对象功

能，对应对象的功能性定义与描述性定理形成概

念的内涵，该过程目前难以实现。目前最现实的

解决方法只能通过人的经验知识先行建立核心知

识库，人工智能系统才能具备智能分析基础，以

此不断扩充知识库从而实现人工智能系统的目的。
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2022 中国人工智能大会
Chinese Congress on Artificial Intelligence 2022

2022 年 10 月 22-23 日，第八届中国人工智能大会将在湖南长沙隆重举行。本届大会以“湘聚智造·凝创
未来”为主题，聚焦人工智能学术前沿与技术革新，关注智能制造产业新生态，围绕“创新、产业、融合、变
革”，以智赋能，以智增效，探索数智化转型新举措，联合无限生态，注入产业新动能，探索智造新时代。

创办于 2015 年的“中国人工智能大会”，每年举办一届，是我国最早发起举办的人工智能大会，目前已经
成为我国人工智能领域规格最高、规模最大、影响力最强的专业会议之一。大会践行我国科技创新发展战
略，着力打造国际化的人工智能学术交流与合作平台，共享全球顶尖人工智能前沿技术和发展经验，助力我
国智能科技向更高水平的自立自强不断迈进。

长沙，山水沙洲，潇湘洙泗，一座天性如火的城市。三千年的历史长河中，这座城市的文明，如火一般延
绵不熄，峥嵘岁月点燃无数能人志士星火般的生命，从古至今这座城市都被赋予了重大使命。如今长沙厚
积薄发，GDP 稳居全国省会城市第六位，并于 2022 年 3 月，正式获批建设国家新一代人工智能创新发展试验
区，步入了探索人工智能创新发展的新领域。本届大会进驻长沙，将助力长沙搭建全国领先的人工智能创
新平台，打造国家重要先进制造业高地，实施智能制造赋能工程，构建产、学、研、经、用于一体的智慧融合
示范新体系。
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