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摘　 要：针对微博这种特殊的文本形式的话题检测，传统的算法并不能取得很好的效果．为了提高其查全率，根据微

博这种带有结构化特点的信息，提出了一种带有情感内容加权的话题检测方法．该方法基于含有负面情感的词语往

往携带了更多的信息量这一论点，在现有短文本话题检测的算法中，通过加大含有负面情感的短文本在话题检测中

的权重，之后再根据一种基于自查询的聚类方法进行话题聚类，将情感倾向融合到短文本话题检测中．在真实数据集

上的实验表明，此方法能有效地进行话题聚类并检测话题，并提高了查全率．
关键词：中文微博；话题检测；聚类；情感

中图分类号： ＴＰ３９１ 　 文献标志码：Ａ　 文章编号：１６７３⁃４７８５（２０１３）０３⁃０２０８⁃０６

中文引用格式：方然，苗夺谦，张志飞． 一种基于情感的中文微博话题检测方法［Ｊ］ ．智能系统学报， ２０１３， ８（３）： ２０８⁃２１３．
英文引用格式：ＦＡＮＧ Ｒａｎ， ＭＩＡＯ Ｄｕｏｑｉａｎ， ＺＨＡＮＧ Ｚｈｉｆｅｉ． Ａｎ ｅｍｏｔｉｏｎ⁃ｂａｓｅｄ ｍｅｔｈｏｄ ｏｆ ｔｏｐｉｃ ｄｅｔｅｃｔｉｏｎ ｆｒｏｍ Ｃｈｉｎｅｓｅ ｍｉｃｒｏｂｌｏｇｓ
［Ｊ］ ． ＣＡＡＩ Ｔｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓ ｏｎ Ｉｎｔｅｌｌｉｇｅｎｔ Ｓｙｓｔｅｍｓ， ２０１３， ８（３）： ２０８⁃２１３．

Ａｎ ｅｍｏｔｉｏｎ⁃ｂａｓｅｄ ｍｅｔｈｏｄ ｏｆ ｔｏｐｉｃ ｄｅｔｅｃｔｉｏｎ ｆｒｏｍ Ｃｈｉｎｅｓｅ ｍｉｃｒｏｂｌｏｇｓ

ＦＡＮＧ Ｒａｎ１，２， ＭＩＡＯ Ｄｕｏｑｉａｎ１，２， ＺＨＡＮＧ Ｚｈｉｆｅｉ１，２
（１． Ｄｅｐａｒｔｍｅｎｔ ｏｆ Ｃｏｍｐｕｔｅｒ Ｓｃｉｅｎｃｅ ａｎｄ Ｔｅｃｈｎｏｌｏｇｙ， Ｔｏｎｇｊｉ Ｕｎｉｖｅｒｓｉｔｙ， Ｓｈａｎｇｈａｉ ２０１８０４， Ｃｈｉｎａ； ２ Ｔｈｅ Ｋｅｙ Ｌａｂｏｒａｔｏｒｙ ｏｆ Ｅｍｂｅｄｄｅｄ
Ｓｙｓｔｅｍ ａｎｄ Ｓｅｒｖｉｃｅ Ｃｏｍｐｕｔｉｎｇ， Ｍｉｎｉｓｔｒｙ ｏｆ Ｅｄｕｃａｔｉｏｎ， Ｔｏｎｇｊｉ Ｕｎｉｖｅｒｓｉｔｙ， Ｓｈａｎｇｈａｉ ２０００９２， Ｃｈｉｎａ）

Ａｂｓｔｒａｃｔ：Ｐｒｅｖｉｏｕｓ ｒｅｓｅａｒｃｈ ｓｔｕｄｉｅｓ ｈａｖｅ ｌａｉｄ ｔｈｅ ｆｏｕｎｄａｔｉｏｎ ｉｎ ｔｈｅ ａｒｅａ ｏｆ ｔｒａｄｉｔｉｏｎａｌ ｔｏｐｉｃ ｄｅｔｅｃｔｉｏｎ ａｎｄ ｓｈｏｗｎ
ｔｈｅｒｅ ａｒｅ ｓｏｍｅ ｅｆｆｅｃｔｉｖｅ ｗａｙｓ ｔｏ ｄｅｔｅｃｔ ｔｏｐｉｃｓ． Ｈｏｗｅｖｅｒ， ｔｈｅ ｔｒａｄｉｔｉｏｎａｌ ａｌｇｏｒｉｔｈｍｓ ｄｏ ｎｏｔ ｗｏｒｋ ｗｅｌｌ ｉｎ ｓｐｅｃｉａｌ ｓｉｔｕａ⁃
ｔｉｏｎｓ ｆｏｒ Ｃｈｉｎｅｓｅ ｍｉｃｒｏｂｌｏｇｓ． Ｉｎ ｏｒｄｅｒ ｔｏ ｒａｉｓｅ ｔｈｅ ｒｅｃａｌｌ ｒａｔｉｏ， ｔｈｅ ｆｏｃｕｓ ｏｆ ｔｈｉｓ ｐａｐｅｒ ｐｒｏｐｏｓｅｓ ｔｏ ｅｘａｍｉｎｅ ｍｅｔｈｏｄｓ
ｆｏｒ ｄｅｔｅｃｔｉｎｇ ｔｏｐｉｃｓ． Ｔｈｅ ｋｅｙ ｔｏ ｔｏｐｉｃ ｄｅｔｅｃｔｉｏｎ ｍｅｔｈｏｄ， ｅｘａｍｉｎｅｓ ｈｏｗ ｔｏ ｈａｎｄｌｅ ｔｈｅ ｓｔｒｕｃｔｕｒｅ ｏｆ ｍｉｃｒｏｂｌｏｇ ｗｉｔｈ ｅ⁃
ｍｏｔｉｏｎａｌ ｃｏｎｔｅｎｔ ｗｅｉｇｈｔｉｎｇ， ｗｈｉｃｈ ｉｓ ｂａｓｅｄ ｏｎ ｔｈｅ ａｒｇｕｍｅｎｔ ｔｈａｔ ｔｈｅ ｎｅｇａｔｉｖｅ ｗｏｒｄｓ ｔｅｎｄ ｔｏ ｃａｒｒｙ ｍｏｒｅ ｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ．
Ｔｈｅ ｅｘｉｓｔｉｎｇ ｔｏｐｉｃ ｄｅｔｅｃｔｉｏｎ ｍｅｔｈｏｄｓ ｆｏｒ ｓｈｏｒｔ ｍｅｓｓａｇｅｓ ｍｅｒｇｅ ｅｍｏｔｉｏｎａｌ ｉｎｃｉｎａｔｉｏｎ ｉｎｔｏ ｔｈｅ ｔｏｐｉｃ ｄｅｔｅｃｔｉｏｎ ｂｙ ｆｉｒｓｔ
ｒａｉｓｉｎｇ ｔｈｅ ｗｅｉｇｈｔ ｏｆ ｓｈｏｒｔ ｍｅｓｓａｇｅｓ ｃｏｎｔａｉｎｉｎｇ ｎｅｇａｔｉｖｅ ｅｍｏｔｉｏｎ ｉｎ ｔｈｅ ｔｏｐｉｃ ｄｅｔｅｃｔｉｏｎ， ｔｈｅｎ ｃｌｕｓｔｅｒｉｎｇ ｔｈｅ ｔｏｐｉｃｓ ｂｙ
ａ ｃｌｕｓｔｅｒｉｎｇ ｍｅｔｈｏｄ ｂａｓｅｄ ｏｎ ｓｅｌｆ⁃ｉｎｑｕｉｒｙ． Ｔｈｅ ｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔ ｏｎ ａ ｒｅａｌ ｍｉｃｒｏｂｌｏｇ ｄａｔａｓｅｔ ｓｈｏｗ ｔｈａｔ ｔｈｅ ａｐｐｒｏａｃｈ ｐｒｏ⁃
ｖｉｄｅｄ ｉｎ ｔｈｉｓ ｐａｐｅｒ ｃａｎ ｃｌｕｓｔｅｒ ｔｏｐｉｃｓ ａｎｄ ｄｅｔｅｃｔ ｔｏｐｉｃｓ ｅｆｆｅｃｔｉｖｅｌｙ， ａｎｄ ａｌｓｏ ｉｎｃｒｅａｓｅ ｔｈｅ ｒｅｃａｌｌ ｒａｔｉｏ．
Ｋｅｙｗｏｒｄｓ： Ｃｈｉｎｅｓｅ ｍｉｃｒｏｂｌｏｇｓ； ｔｏｐｉｃ ｄｅｔｅｃｔｉｏｎ； ｃｌｕｓｔｅｒｉｎｇ； ｅｍｏｔｉｏｎ

收稿日期：２０１３⁃０１⁃０９．　 网络出版日期：２０１３⁃０５⁃１５．
基金项目：国家自然科学基金资助项目（６０９７００６１，６１０７５０５６，６１１０３０６７）；

中央高校基本科研业务费专项资金资助项目（基于云计算的
高效数据挖掘算法研究）．

通信作者：方然． Ｅ⁃ｍａｉｌ： ｕｆｏ２２４３＠ ｇｍａｉｌ．ｃｏｍ．

　 　 在信息爆炸时代，从海量数据中挖掘出有用的

信息显得格外重要．随着 Ｗｅｂ２．０ 的兴起，微博客即

微博，一种基于用户关系的信息分享、传播以及获取

的平台也随之兴起．微博用户可以通过网络、手机、
其他客户端进行实时的短文本信息分享与传播．美
国著名的微博网站 Ｔｗｉｔｔｅｒ 用户数达到 ５．１７ 亿［１］，最
高峰时达到 ６ ９３９ 条每秒．用户通过这些微博平台发

布生活中的所见所闻，以及对于一些事件的态度和

评论等．
目前对于微博的研究大多是用户关系结构的分



析，但对于微博内容的分析并不多［２］，而对其进行

话题检测在舆情控制、自然灾害预警等方面又具有

重要的实际意义．在话题检测与跟踪（ ｔｏｐｉｃ ｄｅｔｅｃｔｉｏｎ
ａｎｄ ｔｒａｃｋｉｎｇ， ＴＤＴ）领域，传统的算法主要面向于文

本和语音形式的新闻报导［３］，针对的目标并不是这

种短文的微博形式，很多现有的方法如凝聚层次聚

类算法［４］、ＵＭａｓｓ 和 Ｄｒａｇｏｎ 等方法［５］ 并不能直接在

微博上使用．近年来，很多学者也在基于微博的话题

检测方面做了一些研究， 如在地震监控方面，
Ｔａｋａｓｈｉ 等［６］提出一种基于关键字为证据的贝叶斯

决策方法，可以实时地通过 Ｔｗｉｔｔｅｒ 监控地震发生的

情况．郑斐然等［７］ 提出的一种中文微博新闻话题检

测方法，也通过实验证明了其方法可以从大量消息

中检测出新闻话题．而在情感词语所表达的信息量

方面，Ｇａｒｃｉａ 等的研究［８］ 表明包含积极内容的词语

的使用次数相对于包含消极内容的词语要少，通过

自信息量（ｓｅｌｆ⁃ｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ）的比较，这些消极的词语

包含了更多的信息量．
本文通过分析微博自身的文本特点［７，９］，提出

了一种基于情感内容加权的话题检测方法，该方法

在向量空间模型的基础上，在微博话题检测的主题

词选取时，通过对具有负面或消极含义的词语进行

加权的方法筛选出最适合的主题词，再进行聚类．

１　 微博话题检测方法

本文提出的话题检测方法以中文微博为处理对

象，分为预处理、分词、主题词检测、话题聚类几大部

分．中文微博在格式上有着其自己独特的特点，每条

微博是由不超过 １４０ 个中文字长度的文本与图片组

成，这里不考虑其图像的含义只考虑文本的内容．在
文本中还包含一些微博的特殊格式，例如用“＃主题

＃”来表示这条微博是属于某一些特定主题的，这里

的主题是人为设定的，大多数情况下是一些活动或

商品的推广，会给话题检测造成一定的影响．用“＠
用户”来表示这条微博与某些制定的微博用户有

关，一般情况下是转发微博的时候系统会默认“＠
用户”指被转发的用户，还有一些情况是向特定用

户发的对话性质的微博内容．这些特殊的格式都必

须在预处理中进行相应的处理，以防止其对话题检

测造成不良的影响．
在话题检测过程中，为话题建立相应的模型也

是其中的一个基础性问题，常见的模型有空间向量

模型、词汇链模型、图模型等．本文使用空间向量模

型，其中计算文本相似度的方法包括 Ｏｋａｐｉ 公式、

Ｃｌａｒｉｔｙ、ＷｅｉｇｈｔＳｕｍｔ、余弦相似度［１０］ 等，这里采取了

一种自查询的方法来计算文本的相似度．
１．１　 数据预处理

在预处理这一步，目标是将原始的微博数据根

据其自身的特殊格式进行相应的处理，排除一些可

能对话题检测的影响．这里的处理规则大体上可以

分为 ２ 类：一类是针对微博本身的文本内容的预处

理规则；另一类是针对微博文本内容以外包括发微

博者的一些其他数据的预处理规则．
１）针对微博的文本内容．
①对于带有“＃主题＃”格式的微博，由于这个主

题的词大多数是人为设定的，大部分带有商业目的

而且转发数量大，这对话题检测会有不利的影响．于
是删除所有带有这种格式的文字内容，但仅删除“＃
主题＃”格式的字段，保留其他的文本内容，因为这

部分内容是用户关于这些人为设定的主题的讨论，
可以作为提取话题的文本．

②对于带有“＠ 用户”格式的微博，大多数情况

下是在转发微博时被使用，根据其格式删除“＠ 用

户”的字段．这是因为微博的用户名不会给话题检测

带来帮助，相反在统计词频的时候还会带来很多干

扰，所以删除所有能确定是用户名字的字段．
２）针对发微博用户．
由于微博存在一些称为“僵尸账号”的微博账

号，这些账号大多数是有名无实的微博账号，它们通

常是由系统自动产生的恶意注册用户，这些账号会

发布大量重复的内容用于一些商业目的，会对话题

检测造成不利的影响，因此在预处理这一步要对其

进行判断．判断帐号是否为僵尸账号是一件较为复

杂的工作，由于需要进行大量的判断，因此将其尽量

简化，主要根据帐户的收听人数来判断，收听人数少

于阈值 Ｆ 的用户，将其判断为僵尸账号，这样能避

免大量的僵尸账户，但会把一些不活跃的正常账户

也剔除掉．
１．２　 分词

汉语中词是最小、能独立活动、有意义的语言成

分，但不像英语或者其他语言中词语之间有明显的

标记来加以区分．因此分词也是中文信息处理的关

键，分词的方法有很多，如基于字符串匹配的分词方

法、基于理解的分词方法和基于统计的分词方法等．
由于本文的重点在于微博的话题检测，这里直接采

用中国科学院计算技术研究所的 ＩＣＴＣＬＡＳ 分词系

统［１１］，对经过预处理之后的文本语料进行分词处

理．ＩＣＴＣＬＡＳ 分词系统在分词的同时会进行词性的
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标注，在分词和词性标注之后微博文本会变成如

图 １所示的形式．

图 １　 ＩＣＴＣＬＡＳ 中文微博分词示例

Ｆｉｇ．１　 Ｗｏｒｄ ｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎ ｅｘａｍｐｌｅ ｕｓｉｎｇ ＩＣＴＣＬＡＳ

　 　 由于在对微博进行话题检测时面对的是海量的

微博数据，因此需要进行一定的删减，再进行主题的

检测．在各个词性中，名词和动词对表达主题的贡献

最大，故最后会保留下来的是每个微博中的动词和

名词．对文本的情感倾向判断分析主要分为 ３ 个级

别：词汇级别、句子级别和文档级别［１２］ ．本文采用

ＨｏｗＮｅｔ 免费对外的褒贬义词表来简单地判断短文

本的情感倾向，并对其进行情感倾向加权．记 ｅ 为一

条微博的情感倾向值，假设该条微博分词后共有 ｍ
个词，则有

ｅ ＝
∑ｍ

ｉ ＝ １
ｅｍｏｔｉｏｎ（ ｉ）

ｍ
．

式中：根据 ＨｏｗＮｅｔ 的褒贬义词表，贬义词语的 ｅｍｏ⁃
ｔｉｏｎ（ ｉ）记为 １，褒义词语的记为－１，不在中文情感词

库中的词语记为 ０．这里的 ｅ 将用于下一步的主题词

检测．
１．３　 主题词检测

由于微博数据的特殊性，不同于传统话题检测

面向的对象，重要的一点是它还具有很强的时序性，
传统的 ＴＦ⁃ＩＤＦ 等方法无法利用微博文本的时序性

特点，因此无法使用用于静态长文本的传统方法来

计算主题词．本文采用兼顾被检测词在短时间内的

增长速率和当前词频，当然更重要的是对待选词使

用情感倾向加权的评价方法来挑选出适当的主

题词．
将微博的文本按照固定的时间窗口划分成若干

块，每块都固定一个时间长度 Ｔ，这和具体实验时微

博的采样频率有关．时间窗口确定之后，可以得到在

最近的一个时间窗口，即当前时间窗口中某词的频

率 Ｆ：

Ｆ ＝
Ｆ ｉ

Ｆｍａｘ
． （１）

式中：Ｆ ｉ 是该词在当前窗口中的出现次数，Ｆｍａｘ为当

前时间窗口中的最高词频．
假设包含该词的微博在当前时间窗口有 ｎ 个，

则该词的情感倾向的加权 Ｅ 为

Ｅ ＝
∑ ｎ

ｉ ＝ １
ｅｉ

ｎ
．

式中：ｅｉ 为当前时间窗口中所有包含该词语的微博

情感倾向．由于待处理的数据量很大，因此采用相对

简单的算法来判断微博情感倾向．
本文再引入一个增长系数 Ｇ 来表示一个词在

当前窗口时出现频率的增长速度，同时设定一个回

顾时间窗口 Ｂ，来限定该增长系数考察的范围．由于

是在一定时间窗口内，并不要求该词的词频在之前

的回顾时间窗口的范围内持续增长，因此增长系数

Ｇ［７］并不考察这一点，而需要考察的是相对于当前

时间窗口的增长速度：

Ｇ ＝
Ｆ ｉ × Ｂ

∑ Ｂ

ｊ ＝ １
Ｆ ｊ

．

式中：Ｆ ｉ 为该词在当前窗口中的出现次数．Ｇ 的值越

大越说明该词在当前时间窗口中出现了突增的情

况，就越有可能是主题词．
考虑使用上述 ３ 种权值来获取主题词列表，因

此构造了一个综合的权值 Ｖ 来评价一个词是否为

主题词的程度：
Ｖ ＝ ｌｏｇＧ ＋ αｌｏｇＦ ＋ βｌｏｇ ｜ Ｅ ｜ ．

式中：Ｖ 值与主题词程度正相关，α 与 β 用于调剂三

者之间的比例关系，从实际结果来看 α 取 １．０ ～ １．５
最适当［７］，β 取±０．５ 左右较为合适，且 β 与 Ｅ 不同

正负，这样负面情感的词语就会增加其主题词权值．
１．４　 话题聚类

聚类的目的是为了将主题词列表中的候选主题

词聚类成若干个词为一组的话题．完成聚类后的主

题词将会得到若干类，每类都由一个或多个主题词

组成，这样的一类就形成了一个新闻话题．本文聚类

算法的核心思想是 Ｋ 均值聚类算法的改良，是一个

增量的聚类算法，由于该方法并不预先假设话题数

量，因此初始状态为只有第 １ 个词为初始类．大体步

骤如下：
１）以第 １ 个词为初始类；
２）读入下一个词，判断它与已有每一个类的距

离（类的位置取其所包含词的平均位置）；
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３）设定一个阈值 Ｄ，如果这个词与每一个现有

类的距离都大于 Ｄ，那么认为该词为一个新的类；
４）重复 ２） ～３），直到所有词处理完毕．
计算一个词与其他词之间的距离的方法大体上

有 ２ 种：一种是预先确定词与词之间的距离；另一种

是增量式的，随着文本不断的读入不断调整词与词

之间的距离关系．传统的话题检测算法中大多数采

取的是第 １ 种方法，因为传统话题检测所面对的检

测对象大多数是长篇的文章，对于词与词之间的相

似度有大量的预先经验，所以更适用于此种方法．本
文采用第 ２ 种方法，如果 ２ 个词出现在同一条微博

中，就认为这 ２ 个词语更为相似．具体的一个词到一

类的距离公式为

Ｄ（ａ，Ｃ） ＝
∑ ｎ

ｉ ＝ １
ｄ（ａ，Ｃ ｉ）

ｎ
．

式中：Ｄ（ａ，Ｃ）为词 ａ 到类 Ｃ 的距离，Ｃ ｉ 为 Ｃ 类中的

一个词，ｄ（ａ，Ｃ ｉ）为事先维护的词与词之间相似度

的表，即两者出现在同一微博中的次数．此处距离理

论上的意义是指，如果一个词与某一类中的词出现

在同一微博中的次数较多，那么该词就与这一类的

距离较近．

２　 实　 验

本次实验数据通过新浪微博 ＡＰＩ 进行抓取，抓
取了 ２０１２⁃７⁃３１—２０１２⁃８⁃２ 之间 ２００ 万条微博数据，
具体的数据格式如表 １ 所示．

表 １　 ＡＰＩ 抓取微博样例

Ｔａｂｌｅ １　 Ｗｅｉｂｏ ｅｘａｍｐｌｅ ｕｓｉｎｇ ＡＰＩ

序列号 文本内容 发布时间

３４７３８２３０２４６０５３５２
都江堰夜景还

是保持住，没有

给地震搞了

２０１２⁃０７⁃３１
１２ ∶ ０３ ∶ ３１

３４７３８２３０２８２４９９１９

波士顿红袜对

底特律老虎，开
场走起，Ｇｏ Ｒｅｄ
ＳＯＸ Ｇｏ！

２０１２⁃０７⁃３１
１２ ∶ ０３ ∶ ３３

３４７３８２３０２８８００３７７

朴泰桓狂言：孙
杨来奥运是个

错误，只会衬托

我的速度

２０１２⁃０７⁃３１
１２ ∶ ０３ ∶ ３３

　 　 表 １ 中只列举了最主要的几项内容，实际抓取

的数据还包括转发次数、评论次数以及发微博者的

一些相关数据，如他的粉丝数、微博数等，用于判断

是否被过滤掉．另外还对这段数据人为标注了 ７ 个

事件进行评价，如“伦敦奥运会”、“体操男团冠军”、
“爱情公寓 ３ 开播”等．
２．１　 预处理

预处理主要包括两部分：１）根据发布微博的用

户 ｉｄ 及其数据过滤掉部分僵尸微博；２）对微博内容

进行分词和词性标注．然后对其分词进行统计，会发

现词列表近似服从帕累托分布，少数常用词语大量

反复出现而绝大多数词语所占的总比重很低．在总

共统计的８ ０００多个词中，前１ ０００个词占总数量的

５０％以上，而后１ ０００个词占了不到 １．５％．分词的同

时进行词性标注，只保留动词和名词作为主题词的

候选，统计的结果如图 ２ 所示．从图 ２ 中可以看出，
前面少量词语占了很大的比重，而后面会有大量相

似的词语，这也是对微博进行分词统计词频后发现

的一个特性．

图 ２　 词频示例

Ｆｉｇ．２　 Ｗｏｒｄ ｆｒｅｑｕｅｎｃｙ ｅｘａｍｐｌｅ

２．２　 时间窗口 Ｔ 以及聚类阈值 Ｄ 的选取

实验发现时间窗口 Ｔ 和聚类阈值 Ｄ 这 ２ 个经

验值的选取很大程度上依赖于原始数据的采样频

率．实验数据中新浪微博 ＡＰＩ 的流量限制为每

２０ ｍｉｎ取 ５ 万条，而当采样频率发生变化的时候，时
间窗口与聚类阈值的选取也要随之变化．

聚类阈值 Ｄ 从实验中可以看出，当时间窗口固

定为 ３ ｈ 时，随着 Ｄ 值的增大，查全率下降但查准率

上升．在上述固定采样频率的条件下 Ｄ 取 ２０ 时，能
取得相对理想的查准率和查全率．

时间窗口 Ｔ 的选取也格外重要，而且更大程度

上依赖于采样频率，这是因为在某些特定的时间段

微博上会爆发大量相同的词语．这些词语大部分是

和特定时间有关，而非重要的主题词，如“吃饭”、
“睡觉”等一般与时间不相关，这就使得时间窗口不

宜选取得过短，经过实验发现选取在２～３ ｈ较好．
话题检测结果如表 ２ 所示，可以看出该方法可

以成功地进行聚类，得到相应的微博话题，并且通过
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情感倾向加权能够取得一定的效果．不过实验过程

也发现了一些问题，如分词不准导致的不利于后续

话题检测，部分微博围绕一些人名，但有些人名的分

词效果并不好，会对话题检测产生部分噪音，而当围

绕这些人名的微博大量产生的时候，就会对话题检

测产生较大影响．
表 ２　 部分话题聚类结果

Ｔａｂｌｅ ２　 Ｐａｒｔ ｏｆ ｔｈｅ ｔｏｐｉｃ ｃｌｕｓｔｅｒｉｎｇ ｒｅｓｕｌｔｓ

时　 间 话题内容

２０１２⁃０７⁃３１
１８ ∶ ００ ∶ ００

男篮、伦敦、小组赛、俄罗斯、不敌

２０１２⁃０８⁃０１
０４ ∶ ００ ∶ ００

失利、无缘、体操、团体、女子

２０１２⁃０８⁃０１
０６ ∶ ３０ ∶ ００

游泳、记录、混合、奥运会、叶

　 　 同时由于此次实验所取的数据是在奥运期间，
部分词语如“奥运”大量产生，而其理论上应该分属

很多个子话题，如“奥运篮球”、“奥运体操”等，但当

前算法并未考虑这种情况，这也是后续需要改进的

方向之一．在查全率方面，试验做了一次自身的对

比，即在同样的数据下进行有无情感加权的查全率

对比，实验显示，在有情感加权的情况下查全率从

７１．４％提升至 ８５．７％，说明该算法能够在一定程度

上提高查全率．

３　 结束语

在总结前人在微博话题检测工作的基础上，提
出了包含情感倾向加权的一种微博话题检测方法，
并通过在新浪微博上的实验说明了其可用性．同时，
需要指出的是该方法在很多方面还需要改进，例如

实验中所取的时间窗口 Ｔ 以及话题聚类中的阈值 Ｄ
很大程度上依赖于实验数据，评价标准也相对缺乏，
同时缺乏中文的微博语料库和标注话题，当然如何

更好地提高查准率和查全率也是后续研究的重点．
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第 ８ 届中国生物识别学术会议（ＣＣＢＲ２０１３）
Ｔｈｅ ８ｔｈ Ｃｈｉｎｅｓｅ Ｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅ ｏｎ Ｂｉｏｍｅｔｒｉｃ Ｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ （ＣＣＢＲ２０１３）

生物识别是模式识别、图像处理、人工智能等学科领域的前沿方向，同时也是保障国家和公共安全的战略高

新技术、电子信息产业的新增长点．中国生物识别学术会议从 ２０００ 年开始在北京、杭州、西安、北京、广州先后成功

主办过 ７ 届，有力推动了我国生物识别的学科发展和应用推广，同时为国内生物识别学术界和产业界同行提供了

一个交流与合作的平台．第 ８ 届中国生物识别学术会议（ＣＣＢＲ２０１３）由山东大学、中国科学院自动化研究所和中

国人工智能学会联合主办，将于 ２０１３ 年 １１ 月 １６—１７ 日在济南举行．本届会议向广大科技工作者公开征集优秀学

术论文（英文），大会录用的稿件将由 Ｓｐｒｉｎｇｅｒ 出版社的 Ｌｅｃｔｕｒｅ Ｎｏｔｅｓ ｉｎ Ｃｏｍｐｕｔｅｒ Ｓｃｉｅｎｃｅｓ（ＬＮＣＳ）图书系列出版，
并被 ＥＩ 和 ＩＳＴＰ 检索．
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